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Menggunakan Metode Algoritma Apriori dan

Perlayuan ™.
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stunting di Kabupaten
penurunan hingga 14% yah
utama dalam pencegahan stunting

orang tua, buruknya sanitasi, serta kg
kesehatan. Penelitian ini bertujuan untuk menga
stunting dan memprediksi potensi kasus di masa
metode Algoritma Apriori dan Naive Bayes. A
digunakan untuk menemukan pola asosiasi antara fe
sedangkan Naive Bayes digunakan untuk klasifikasi risiko
data historis. Data yang digunakan berasal dari Puskesmas |
dan dianalisis menggunakan platform RapidMiner. Hasil | |
menunjukkan bahwa faktor seperti berat badan rendah, tinggi b ‘

pendek, dan usia anak berkontribusi signifikan terhadap kejad
stunting. Model Naive Bayes yang diterapkan dalam penelitian ini
mencapai akurasi 100%, menunjukkan efektivitas dalam prediksi kasus
stunting. Temuan ini dapat digunakan sebagai dasar pengambilan
keputusan dalam program pencegahan stunting di wilayah Puskesmas
Perlayuan serta meningkatkan kualitas pelayanan kesehatan bagi balita

dan anak.
Kata Kunci: Stunting, Algoritma Apriori, Naive Bayes, Data Mining,

Puskesmas Perlayuan

Dipindai dengan CamScanner


https://v3.camscanner.com/user/download

and limited access to healthcare services. 1his
stunting risk factors and predict future cas
Algorithm and Naive Bayes method. The Apriori s
identify associative patterns among risk factors, whi
applied to classify risk based on historical data. 1
study was collected from the Perlayuan Health
using the RapidMiner platform. The results indicate th
as low body weight, short stature, and child’s age
contribute to stunting cases. The Naive Bayes model in
this study achieved 1 00% accuracy, demonstrating its effec
predicting stunting cdses. These findings can serve as d bas

decision-making in stunting prevention programs in the Per

Health Center ared and improve the quality of healthcare servic

infants and children. 15
Keywords: Stunting, Apriori Algorithm, Naive Bayes, Data Mining,

Perlayuan Health Center

Dipindai dengan CamScanner


https://v3.camscanner.com/user/download

