BAB IV

IMPLEMENTASI DAN PEMBAHASAN

4.1 Penerapan Metode Naive Bayes
Ada pun beberapa langkah yang dapat dilakukan dalam penerapan metode

Naive Bayes diantaranya adalah sebagai berkut:

4.1.1 Pengumpulan Data
Pada penelitian ini data yang digunakan adalah data sekunder. Data

sekunder sendiri merupakan sumber data yang didapatkan oleh peneliti baik
melalui media perantara atau tidak secara langsung. Data sekunder yang diperoleh
dari Dinas Kesehatan Kec. Aek Kuo yaitu data jumlah kasus terinfeksi DBD
perbulan selama 1 tahun terakhir (2023) yang terdiri dari 8 desa yang ada di Kec.
Aek Kuo. Sedangkan data sekunder yang diperoleh dari Badan Pusat Statistika
Labuhanbatu Utara yaitu data Kepadatan Penduduk di setiap desa, Curah Hujan

dan Kelmbaban Udara. Maka dapat diperoleh jumalah data yang digunakan

sebanyak 96 data.
Tabel 4.1 View Data
Kepadatan | Curah | Kelembaban
NO | Daerah/Bulan Penduduk | Hujan | Udara Terinfeksi DBD
Padang
1 | Maninjau/Januari 4,702 112 70 | Terinfeksi
Padang
2 | Maninjau/Februari 4,702 280 72 | Tidak Terinfeksi
Padang
3 | Maninjau/Maret 4,702 142 80 | Tidak Terinfeksi
Padang
4 | Maninjau/April 4,702 101 80 | Tidak Terinfeksi
5 | Padang Maninjau/Mei 4,702 258 72.6 | Terinfeksi
6 | Padang Maninjau/Juni 4,702 140 77 | Tidak Terinfeksi
7 | Padang Maninjau/Juli 4,702 150 85 | Tidak Terinfeksi
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Padang
8 | Maninjau/Agustus 4,702 471 73 | Tidak Terinfeksi
Padang
9 | Maninjau/September 4,702 153 93 | Tidak Terinfeksi
Padang
10 | Maninjau/Oktober 4,702 185 92 | Tidak Terinfeksi
Padang
11 | Maninjau/November 4,702 194 72 | Tidak Terinfeksi
Padang
12 | Maninjau/Desember 4,702 333 89 | Terinfeksi
13 | Panigoran/Januari 1,570 112 80 | Terinfeksi
14 | Panigoran/Februari 1,570 280 80.2 | Tidak Terinfeksi
15 | Panigoran/Maret 1,570 142 78.4 | Tidak Terinfeksi
16 | Panigoran/April 1,570 101 78.4 | Tidak Terinfeksi
17 | Panigoran/Mei 1,570 258 73.8 | Tidak Terinfeksi
18 | Panigoran/Juni 1,570 140 71.9 | Tidak Terinfeksi
19 | Panigoran/Juli 1,570 150 68.5 | Tidak Terinfeksi
20 | Panigoran/Agustus 1,570 471 68.6 | Tidak Terinfeksi
21 | Panigoran/September 1,570 153 68.7 | Terinfeksi
22 | Panigoran/Oktober 1,570 185 69 | Terinfeksi
23 | Panigoran/November 1,570 194 71 | Terinfeksi
24 | Panigoran/Desember 1,570 333 79.1 | Tidak Terinfeksi
25 | Sidomulyo/Januari 1,907 112 89.3 | Tidak Terinfeksi
26 | Sidomulyo/Februari 1,907 280 85.8 | Tidak Terinfeksi
27 | Sidomulyo/Mart 1,907 142 87.8 | Tidak Terinfeksi
28 | Sidomulyo/April 1,907 101 86 | Tidak Terinfeksi
29 | Sidomulyo/Mei 1,907 258 81.3 | Tidak Terinfeksi
30 | Sidomulyo/Juni 1,907 140 79.3 | Tidak Terinfeksi
31 | Sidomulyo/Juli 1,907 150 76.5 | Tidak Terinfeksi
32 | Sidomulyo/Agustus 1,907 471 76.5 | Tidak Terinfeksi
33 | Sidomulyo/September 1,907 153 77.8 | Terinfeksi
34 | Sidomulyo/Oktober 1,907 185 75.3 | Terinfeksi
35 | Sidomulyo/November 1,907 194 77 | Terinfeksi
36 | Sidomulyo/Desember 1,907 333 92.3 | Tidak Terinfeksi
37 | Karang Anyar/Januari 1,036 112 65 | Terinfeksi
Karang
38 | Anyar/Februari 1,036 280 77 | Tidak Terinfeksi
39 | Karang Anyar/Maret 1,036 142 77 | Tidak Terinfeksi
40 | Karang Anyar/April 1,036 101 65 | Tidak Terinfeksi
41 | Karang Anyar/Mei 1,036 258 65 | Terinfeksi
42 | Karang Anyar/Juni 1,036 140 72 | Tidak Terinfeksi
43 | Karang Anyar/Juli 1,036 150 68 | Tidak Terinfeksi
44 | Karang Anyar/Agustus 1,036 471 98 | Tidak Terinfeksi
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Karang

45 | Anyar/September 1,036 153 76 | Terinfeksi

46 | Karang Anyar/Oktober 1,036 185 70 | Tidak Terinfeksi
Karang

47 | Anyar/November 1,036 194 67 | Tidak Terinfeksi
Karang

48 | Anyar/Desember 1,036 333 98 | Tidak Terinfeksi
Padang

49 | Halaban/Januari 1,500 112 82 | Tidak Terinfeksi
Padang

50 | Halaban/Februari 1,500 280 83 | Tidak Terinfeksi

51 | Padang Halaban/Maret 1,500 142 78 | Tidak Terinfeksi

52 | Padang Halaban/April 1,500 101 78 | Tidak Terinfeksi

53 | Padang Halaban/Mei 1,500 258 75 | Tidak Terinfeksi

54 | Padang Halaban/Juni 1,500 140 74 | Tidak Terinfeksi

55 | Padang Halaban/Juli 1,500 150 71 | Tidak Terinfeksi
Padang

56 | Halaban/Agustus 1,500 471 70 | Tidak Terinfeksi
Padang

57 | Halaban/September 1,500 153 70 | Terinfeksi
Padang

58 | Halaban/Oktober 1,500 185 73 | Tidak Terinfeksi
Padang

59 | Halaban/November 1,500 194 75 | Tidak Terinfeksi
Padang

60 | Halaban/Desember 1,500 333 74 | Tidak Terinfeksi

61 | Aek Korsik/Januari 15,976 112 70 | Terinfeksi

62 | Aek Korsik/Februari 15,976 280 62 | Tidak Terinfeksi

63 | Aek Korsik/Maret 15,976 142 87 | Tidak Terinfeksi

64 | Aek Korsik/April 15,976 101 80 | Tidak Terinfeksi

65 | Aek Korsik/Mei 15,976 258 65 | Tidak Terinfeksi

66 | Aek Korsik/Juni 15,976 140 59.2 | Tidak Terinfeksi

67 | Aek Korsik/Juli 15,976 150 78 | Tidak Terinfeksi

68 | Aek Korsik/Agustus 15,976 471 89 | Terinfeksi

69 | Aek Korsik/September 15,976 153 90 | Terinfeksi

70 | Aek Korsik/Oktober 15,976 185 89 | Terinfeksi

71 | Aek Korsik/November 15,976 194 85 | Terinfeksi

72 | Aek Korsik/Desember 15,976 333 92 | Tidak Terinfeksi

73 | Purworejo/Januari 1,570 112 81.8 | Tidak Terinfeksi

74 | Purworejo/Februari 1,570 280 83 | Tidak Terinfeksi

75 | Purworejo/Maret 1,570 142 78.3 | Tidak Terinfeksi

76 | Purworejo/April 1,570 101 76.1 | Tidak Terinfeksi

77 | Purworejo/Mei 1,570 258 76 | Tidak Terinfeksi

78 | Purworejo/Juni 1,570 140 79 | Tidak Terinfeksi
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79 | Purworejo/Juli 1,570 150 72.8 | Tidak Terinfeksi

80 | Purworejo/Agustus 1,570 471 72.1 | Tidak Terinfeksi

81 | Purworejo/September 1,570 153 72.7 | Terinfeksi

82 | Purworejo/Oktober 1,570 185 73.5 | Terinfeksi

83 | Purworejo/November 1,570 194 76.3 | Terinfeksi

84 | Purworejo/Desember 1,570 333 79.6 | Tidak Terinfeksi
Bandar

85 | Selamat/Januari 6,423 112 75 | Tidak Terinfeksi
Bandar

86 | Selamat/Februari 6,423 280 81 | Tidak Terinfeksi

87 | Bandar Selamat/Maret 6,423 142 80 | Tidak Terinfeksi

88 | Bandar Selamat/April 6,423 101 75 | Tidak Terinfeksi

89 | Bandar Selamat/Mei 6,423 258 76 | Tidak Terinfeksi

90 | Bandar Selamat/Juni 6,423 140 77 | Tidak Terinfeksi

91 | Bandar Selamat/Juli 6,423 150 72 | Tidak Terinfeksi
Bandar

92 | Selamat/Agustus 6,423 471 72 | Tidak Terinfeksi
Bandar

93 | Selamat/September 6,423 153 67 | Terinfeksi
Bandar

94 | Selamat/Oktober 6,423 185 69 | Terinfeksi
Bandar

95 | Selamat/November 6,423 194 76 | Tidak Terinfeksi
Bandar

96 | Selamat/Desember 6,423 333 73 | Tidak Terinfeksi

Data asli yang didapatkan penulis memiliki 4 atribut diantaranya yaitu

daerah/bulan, kepadatan penduduk, curah hujan, kelembaban udara.

4.1.2 Pembersihan Data
Setelah tahap pengumpulan data dan filter data maka tahap selanjutnya

yaitu cleaning data agar tidak ada duplikasi data, memeriksa data yang inkonsisten
dan memperbaiki kesalahan pada data seperti kesalahan pada data seperti
kesalahan cetak, sehingga data tersebut dapat diolah dan dilakukan proses data
mining. Semua data yang dibutuhkan telah melalui tahap cleaning data maka

penulis mendapatkan 96 data yang akan diolah menjadi 2 bagian yaitu data
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training dan data testing yang akan dimasukkan atau diolah melalui bantuan

software yang digunakan pada penelitian ini.

4.1.3 Transformasi Data
Data Transformation adalah tahap mengubah data menjadi bentuk yang

sesuai guna untuk diproses dalam data mining. Dalam penelitian ini data yang
akan diproses dari Microsoft Excel 2010 akan digunakan untuk pengolahan pada
Software RapidMiner

Selanjutnya penulis melakukan transformasi data agar penelitian ini bisa
berjalan dengan baik. Data yang akan dibagi menjadi beberapa kategori
merupakan data dari atribut kepadatan penduduk, curah hujan, dan kelembaban
udara berikut ini:

Tabel 4.1 Kategori variabel kepadatan penduduk

Variabel Deskripsi Ketegori
Kepadatan Penduduk 1-50 jiwa/km? Tidak Padat
51-250 jiwa/km® Kurang Padat
251-400 jiwa/km® Padat
> 401 jiwa/km® Sangat Padat
Curah Hujan 0-100 mm Rendah
100- 300 mm Menengah
300-500 mm Tinggi
>500 mm Sangat Tinggi
Kelembaban Udara 1-25% Sangat Rendah
25 -30% Rendah
30-60 % Normal
>70% Sangat Tinggi
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Pada gambar dibawah ini merupakan data yang sudah dibagi berdasarkan

kategorinya:
A B £ D E
1 Daerah/Bulan padatan Penduduk |Curah Hujan |Kelembaban Udara |Terinfeksi DBD
2 |Padang Maninjau/Januari Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Terinfeksi
3 Padang Maninjau/Februari Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi
4 |Padang Maninjau/Maret Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi
5 |Padang Maninjau/April Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi
6 |Padang Maninjau/Mei Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Terinfeksi
7 Padang Maninjau/Juni Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi
8 Padang Maninjau/luli Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi
9 |Padang Maninjau/Agustus Sangat Padat Tinggi Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi
10 Padang Maninjau/September Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi
11 Padang Maninjau/Oktober Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi
12 Padang Maninjau/November Sangat Padat Menengah Tinggi Tidak Terinfeksi
13 |Padang Maninjau/Desember Sangat Padat Tinggi Sangat Tinggi Terinfeksi
14 Panigoran/Januari Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Terinfeksi
15 Panigoran/Februari Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi
16 |Panigoran/Maret Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi
17 |Panigoran/April Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi
18 Panigoran/Mei Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi
19 Panigoran/Juni Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi
20 |Panigoran/Juli Sangat Padat Menengah Tinggi Tidak Terinfeksi
21 Panigoran/Agustus Sangat Padat Tinggi Tinggi Tidak Terinfeksi
22 Panigoran/September Sangat Padat Menengah Tinggi Terinfeksi
23 |Panigoran/Oktober Sangat Padat Menengah Tinggi Terinfeksi
24 |Panigoran/November Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Terinfeksi
25 Panigoran/Desember Sangat Padat Tinggi Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi

Gambar 4.1.2 Data kasus terinfeksi DBD

4.1.4 Implementasi Dengan Metode Naive Bayes

Pada tahap ini pemodelan data, metode yang digunakan pada penelitian ini
adalah probabilitas (prediksi) dengan menggunakan algoritma Naive Bayes Data
yang telah dikumpulkan ditransformasi akan dikelolah menggunakan probabilitas
dan perhitungan jarak. Metode ini dapat digunakan dalam memprediksi peluang
yang akan terjadi dimasa depan berdasarkan pengalaman dimasa sebelumnya
sebagai bahan perbandingan.

Data yang akan diujikan dibagi menjadi dua yaitu data training dan testing
kemudian dianalisis dengan menggunakan Software RapidMiner. Data
Penyebaran Kaus Demam Berdarah memiliki 96 record, untuk data training 76

record dan data testing memiliki 20 record.

62



Tabel 4.2 Data Training

N Terinfeks
O | Daerah/Bulan KP CH KU i DBD
Padang Sangat Sangat
1 | Maninjau/Januari Padat Menengah Tinggi Terinfeksi
Padang Sangat Sangat
2 | Maninjau/Desember Padat Tinggi Tinggi Terinfeksi
Sangat Sangat
3 | Panigoran/Januari Padat Menengah Tinggi Terinfeksi
Sangat
4 | Panigoran/Oktober Padat Menengah Tinggi Terinfeksi
Panigoran/Novembe Sangat Sangat
5|r Padat Menengah Tinggi Terinfeksi
Panigoran/Desembe Sangat Sangat Tidak
6|r Padat Tinggi Tinggi Terinfeksi
Sangat Sangat Tidak
7 | Sidomulyo/Juli Padat Menengah Tinggi Terinfeksi
Sidomulyo/ Sangat Sangat Tidak
8 | Agustus Padat Tinggi Tinggi Terinfeksi
Sidomulyo/ Sangat Sangat
9 | September Padat Menengah Tinggi Terinfeksi
Bandar Selamat/ Sangat
94 | September Padat Menengah Tinggi Terinfeksi
Sangat Sangat Tidak
95 | Purworejo/April Padat Menengah Tinggi Terinfeksi
Sangat Sangat Tidak
96 | Purworejo/Mei Padat Menengah Tinggi Terinfeksi

Ket: KP( Kepadatan Penduduk), CH(Curah Hujan), KU(Kelembaban Udara)

Tabel 4.3 Data testing

Kepadatan | Curah Kelembaban | Terinfeksi
NO | Daerah/Bulan Penduduk | Hujan Udara DBD

Padang
Maninjau/ Sangat Sangat

1 | Januari Padat Menengah Tinggi Terinfeksi
Padang
Maninjau/ Sangat Sangat

2 | Desember Padat Tinggi Tinggi Terinfeksi
Panigoran/ Sangat Sangat

3 | Januari Padat Menengah Tinggi Terinfeksi
Panigoran/ Sangat

4 | Oktober Padat Menengah Tinggi Terinfeksi
Panigoran/ Sangat Sangat

5 | November Padat Menengah Tinggi Terinfeksi

63




Panigoran/ Sangat Sangat Tidak

6 | Desember Padat Tinggi Tinggi Terinfeksi
Sidomulyo/ Sangat Sangat Tidak

7 | Juli Padat Menengah Tinggi Terinfeksi
Sidomulyo/ Sangat Sangat Tidak

8 | Agustus Padat Tinggi Tinggi Terinfeksi
Sidomulyo/ Sangat Sangat

9 | September Padat Menengah Tinggi Terinfeksi
Karang Anyar/ Sangat Sangat Tidak

10 | Juni Padat Menengah Tinggi Terinfeksi
Karang Anyar/ Sangat Tidak

11 | Juli Padat Menengah Normal Terinfeksi
Karang Sangat Sangat Tidak

12 | Anyar/Agustus Padat Tinggi Tinggi Terinfeksi
Karang Anyar/ Sangat Sangat Tidak

13 | September Padat Menengah Tinggi Terinfeksi
Padang Halaban/ Sangat

14 | September Padat Menengah Tinggi Terinfeksi
Padang
Halaban/Oktobe Sangat Sangat Tidak

15|r Padat Menengah Tinggi Terinfeksi
Aek Sangat Sangat

16 | Korsik/Januari Padat Menengah Tinggi Terinfeksi
Aek Sangat Tidak

17 | Korsik/Februari Padat Menengah Tinggi Terinfeksi
Purworejo/ Sangat Sangat

18 | November Padat Menengah Tinggi Terinfeksi
Bandar Selamat/ Sangat

19 | September Padat Menengah Tinggi Terinfeksi
Aek Korsik/ Sangat Sangat

20 | Oktober Padat Menengah Tinggi Terinfeksi

4.2 Pengujian Software RapidMiner

Pada tahap ini penulis mengambil data training 80% dari jumlah data
keluruhan dan 20% data yang digunakan untuk data testing. Maka diketahui jika
data keseluruhan tersebutberjumlah 96 data.

Data training = 80% x 96 = 76
Data testing = 20% x 96 = 20
Atribut yang digunakan sebagai label adalah status DBD, sedangkan data

testing yang digunakan diambil secara acak atau random dari 76 data yang telah
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ada. Selanjutnya lakukan importing data terlebih dahulu yaitu data training dan
data testing yang tersedia di pc atau computer seperti gambar 4.3

Import Data - Select the data location X

Select the data location.

bab4 MR- B - N Ari
Bookmarks File Name Size | Type Last Modified
— Last Directory 8. BAB lIl.paf 668 KB  Adobe AcrobatDoc.. Feb 16, 2025 A
bab 4 KNN & NAIVE.pdf 695KB  Adobe AcrobatDoc.. Fed 16,2025
BAB IV contoh pdf 2MB  Adobe Acrobat Doc... Feb 16,2025
Contoh skrips knn.pdf 5MB  Adobe AcrobatDoc... Feb 16, 2025
@ Data Testing bab 4 xisx 9KB Microsoft Excel Wor... Feb 19, 2025
2] Data training bab 4.xisx 11KB  Microsoft Excel Wor... Fed 19, 2025
v

Data training bab 4.xlsx
All Files v

The selected file will be imported as: Excel Change

¢—previous | | = nent || P cancel

Gambar 4.3 Import data training

Setelah data training telah dipilih langkah selanjutnya yaitu klik Next seperti

gambar 4.4 seperti gambar yang ada dibawah.

Import Data - Select the cells to import. X b
ic ¢
o Select the cells to import.
Sheet  Sheet! v Cellrange: AE Select All /| Define header row: 1
A B c ] E
1 Daerah/Bulan Kepadatan Penduduk  Curah Hujan Kelembaban Udara Terinfeksi DBD A
2 Padang ManinjauiJan.. Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Terinfeksi
3 PadangManinjauFeb.. SangatPadat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi
4 Padang Maninjaullaret ~Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi
5  PadangManinjawApril  Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi
6 Padang Maninjawlei  Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Terinfeksi
7  Padang Maninjauijuni  Sangat Padat Menengan Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi
8 PadangManinjauiluli  Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi
9  Padang ManinjawAgu.. Sangat Padat Tinggi Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi
10 Padang ManinjawSep.. SangatPadat Mengngah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi
11 Padang ManinjauiOkt.. ~ Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi
12 Padang ManinjauwNov.. SangatPadat Menengah Tinggi Tidak Terinfeksi
13 Padang ManinjauDe.. ~ Sangat Padat Tinggi Sangat Tinggi Terinfeksi
14 Panigoran/Januari Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Terinfeksi v
—provious | —dnot | I cancel
i [Gotohe ned page |——*

Gambar 4.4 Import Data Training

Untuk melanjutkan ke tahap selanjutnya klik Next maka akan muncul
tampilan untuk memilih atau menyesuaikan atribut yang memiliki 2 kategori
maka ia termasuk ke dalam binomial dan atribut yang memiliki lebih dari 2

kategori termasuk ke dalam polynomial. Pada gambar dibawah diketahui jika
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yang termasuk kedalam binomial adalah Status DBD, dan atribut ini juga berupa

label yang digunakan pada metode ini.

. Interactive [ R
Import Data - Format your columns. X
oc eters
Format your columns. B
ity init
Replace errors with missingvaluss (i
Daerah/Bulan & ~ | Kepadatan Pen...& v CurahHujan % v Kelembaban U... & ~ TerinfeksiDBD # -
ChangeType  »| ¥ polynominal
1 PadangManinjaulJan..  Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Terinfeksi ChChanges the type of the column
2 Padang ManinjauFeb.  Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi Rename column real
3 Padang Waninjaularet Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi | Exclude column integer
4 | PadangManinjau/April  SangatPadat Menengah Sangat Tingoi Tidak Terinfeksi date_time
5 PadangManinjaulllei  Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Terinfeksi date
6 PadangManinjaulJuni  Sangat Padat Menengah sangat Tinggi Tidak Terinfeksi time
7 PadangManinjaulull  Sangal Padat Menengah sangat Tinggi Tidak Terinfeksi
8  PadangManinjau/Agu.. SangatPadat Tinggi Sangat Tingol Tidak Terinfeksi
9 Padang ManinjaulSep.. Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi
10 Padang ManinjaulOki..  Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi
11 Padang ManinjawiNov.. Sangat Padat Wenengah Tinggi Tidak Terinfeksi
12 PadangManinjauwDe..  Sangat Padat Tinggi Sangat Tingoi Terinfeksi .
@ no problems:
—preious | = nee | P cancel
ag advanced

Gambar 4.5 Import data training

Selanjutnya kita pilih atribut yang digunakan sebagai label pada pengujian

ini, selanjutnya bisa ubah pada change role dan pilih label lalu klik Next.

Format your columns. E

Replace errors with missing values (1

Daerah/Bulan & ~ Kepadatan Pen...# = Curah Hujan % ~ Kelembaban U... & ~ TerinfeksiDBD & ~

hinogqinal
5l Change role X

1 Padang Maninj ifeksi A
2 Padang Maninj ] Please enter the new role: Terinfeksi

3 PadangManinjz Terinfeksi

4 Padang Maninj | [ Terinfeksi

5 Padang Maninjg |;3pe) feksi

6 Padang Maninjg id Terinfeksi

7 | Padang Maninjd %9 - — = Terinfeksi

8  Padang Maninjal/Agu.. | Sangat Padat Tinaggr Sangat Tinggl Tidak Terinfeksi

9 Padang Maninjau/Sep.. SangatPadat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi

10 Padang Maninjau/Okt..  Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi

11 Padang ManinjawNov.. Sangat Padat Menengah Tinggi Tidak Terinfeksi

12 Padang ManinjawDe..  SangatPadat Tinggi Sangat Tinggi Terinfeksi "

& no problems.

é—previous || = hent | I cancel

Gambar 4.6 Import data training
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Setelah muncul tampilan seperti gambar 4.7 dibawah maka dapat kita klik finish

Import Data - Where to store the data? X

Proc:

Where to store the data?
® n

~ I Local Repository (Locsi; A

b [ data

b 7] processes
[l Data Testing bab 4 [ 215725
[l Data Testing RatRata [ 1
[l Data training bab 4 [ 2115
[l Data Training Rata Rata
4 dod 114 2
 oooop @
Mol
Ml cakTAU
Ml ok TwWTES
4 knn bab 3215

P -

Name  Data training bab 4

Location //Local Repository/Data training bab 4

é—eprevious | [ gnisn || I cancel

_everag

o Activate Wisdom of Crowds + che

Gambar 4.7 Import data training

Jika sudah muncul tampilan seperti gambar 4.8 dibawah maka dapat diketahui jika

data training yang kita import sudah berhasil.

Bl <new pros RapidMiner Studio Free 10.3.000 @ CINDY - a x
File Edil Process View Conneclions Sefings Exensions Help
interacive P
H - » - B Design Results Turbo Prep Auto Model prkeisd il Studio
Result History H ExampleSet (/Local Repository/Data training bab 4 baru)
e Cpenin TuvoPrep i Automosel | gl interactie Anaiysis Filler (77177 examples). | all -
Data
Fow Ho, TerinleksiD.. = DeerahBulan  Kepadaian.  CurahHujan  Kelembaban.
1 Tennfeksi Padang Mani SangatPadat  Menengah Sangat Tinggi s
3 2 TidakTerinfe. PagangMani. SangatPadal  Menengah SangatTinggi
Statistics 3 TidakTerlnfe. PagangMani.  SangatPadal  Menengah Sangal Tinggl
4 TidakTerinfe.. PadangMani. SangatPadat  Menengah Sangat Tinggi
[7) 5 Terinfeksi PadangMani  SangatPadal  Menengah Sangat Tinggi
e
el | © TGSk Tennie.  PadangMani.  SangatFacat  Menengan sanga Tinggh
7 TigakTerinfe.. Padanglani. SangatPadat  Menengah Sangat Tinggi
‘‘‘‘‘‘ 8 TidakTerinfe. PadengMani. SangatPadat  Tinggl Sangat Tinggi
= 9 TidakTerlnfe.. PadangMani. SangalPadal  Menengah Sangat Tinggh
Annatations
10 TidakTerinfe.. PadangMani. SangatPadat  Menengah Sangat Tinggi
ExampleSet (77 examples. 1 spa
Tree
o Process
# procen

Gambar 4.8 Import Data Training
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Langkah selanjutnya import data testing yang tersedia di pc atau komputer.

Import Data - Select the data location. X E

oc e
o Select the data location.
s
bab 4 v - N % {} % '_'“v
Bookmarks File Name Size Type Last Modified
— Last Directory 8 BAB Il pdf 668 KB  Adobe AcrobatDoc.. Feb 16, 2025 A
bab 4 KNN & NAIVE paf 696 KB  Adobe Acrobat Doc.. Feb 16,2025
BAB IV contoh.pdf 2MB Adobe Acrobat Doc.. Feb 16, 2025
Contoh skripsi knn pdf 5MB Adobe Acrobat Doc.. Feb 16, 2025
@ Data Testing bab 4 xIsx 9 KB Microsoft Excel Wor... Feb 19, 2025
\Zﬂ Data training bab 4.xlsx 11KB Microsoft Excel Wor... Feb 19, 2025

Data Testing bab 4xdsx

All Files v

The selected file will be imported as: Excel Change

é—previous || = et || P cancel
rag 1]
]

o Adiivate Wisdom of Crowds  Char

Gambar 4.9 Import data Testing

Setelah di pilih data atau file yang akan dijadikan data testing maka, dapat

klik Next maka akan muncul form seperti gambar 4.10 dibawah ini.

- Interactive
Import Data - Select the cells to import. X b
oct el
o Select the cells to import.
si
Sheet Sheetl v Cellrange: AE Select All /| Define header row: 1
A B C D E
1 Daerah/Bulan Kepadatan Penduduk Curah Hujan Kelembaban Udara Terinfeksi DBD i
2 Padang ManinjaulJan. Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Terinfeksi
3 PadangManinjauFeb . SangatPadat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi
4 Padang Maninjau/Maret  Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi
5  Padang Maninjau/April Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi
6 Panigoran/Agustus Sangat Padat Tinggi Tinggi Tidak Terinfeksi
7 Panigoran/September  Sangat Padat Menengah Tinggi Terinfeksi
8  Panigoran/Oktober Sangat Padat Menengah Tinggi Terinfeksi
9  Panigoran/November Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Terinfeksi
10 Panigoran/Desember Sangat Padat Tinggi Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi
11| Karang AnyariMaret Sangat Padat Menengah Tinggi Tidak Terinfeksi
12 Karang AnyaniApril Sangat Padat Menengah Normal Tidak Terinfeksi
13 Karang AnyarMei Sangat Padat Menengah Normal Terinfeksi
14 Karang AnyarJuni Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi v
= = previous | | = Next || I Cancel
w

Gambar 4.10 Import data testing

Untuk melanjutkan ketahap selanjutnya klik Next maka akan muncul form
untuk menyesuaikan apakah kategori yang ada pada atribut tersebut termasuk
kedalam binomial( yang terdiri dari 2 kategori) atau polynomial (terdiri lebih dari

2 kategori). Pada gambar 4.11 dibawah diketahui jika yang termasuk binomial
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terdapat pada atribut status terinfeksi DBD. Maka bisa klik change type lalu pilih

binomial.

nnections  Settings  Extensions Help

> |- . Interactive
Import Date - Format your columns.
Proc:
Y Format your columns.
Replace errors with missingvalues (i
np Daerah/Bulan % + | Kepadatan Pen...¢t v Curah Hujan @ = Kelembaban U... # v Terinfeksi DBD
ChangeType  » + polynominal
Changes the type of the column
1 | PadangManinjaullan..  Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Terinfeksi
2 | Padang ManinjawFeb.. SangatPadat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi | Rename column | real
3 | Padang ManinjawMarst  Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi | Exclude column integer
4 | Padang ManinjaulApril  Sangat Padat Menengah Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi cate_time
5 | PanigoraniAgustus Sangat Padat Tinggi Tinggi Tidak Terinfeksi date
6 Panigoran/September  Sangat Padat Menengah Tinggi Terinfeksi time
7 | Panigoran/Oktober sangat Padat Menengah Tinggi Terinfeksi
8 | Panigoran/November  SangatPadat Menengah Sangat Tinggi Terinfeksi
9 | Panigoran/Desember  Sangat Padat Tinggi Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi
10 Karang Anyaniaret Sangat Padat Wenengah Tinggi Tidak Terinfeksi
11| Karang AnyariApril Sangat Padat Menengah Normal Tidak Terinfeksi
12| Karang Anyariilel sangat Padat Menengah Normal Terinfeksi v
@ no problems
é=previous | =next | Y cancel
Leverag sdvanced
o Acivate Wisdom of Crowds +/ Change compatibility (10.3.000

Gambar 4.11 Import data testing

Pada atribut Status Terinfeksi DBD merupakan atribut yang digunakan
sebagai label. Maka klik pada change role lalu pilih label dan klik ok seperti

gambar 4.12 yang ada dibawah ini.

rL ...... IS R P B Interactive [
oce lete
)8 Format your columns. |
|

sity
Replace errors with missing values (1

Daerah/Bulan % ~ Kepadatan Pen...& v Curah Hujan 4 v Kelembaban U... & v Terinfeksi DBD & +

hinominal
5 Changerole X

1 Padang Maninj feksi A
2 Padang Maninj ®  Please enter the new role: Terinfeksi

3 PadangManinig Terinfeksi

4 | Padang aninig | fTerinfeksi

5 PanigoraniAgus [I3pa) Terinfeksi

6 | Panigoran/Sept| id ffeksi

7 Panigoran/Okto| weight ~— v— jfeksi

8 Panigoran/November | SangatPadar Tienengan angat TIngan Terinteksi

9 Panigoran/Desember  SangatPadat Tinggi Sangat Tinggi Tidak Terinfeksi

10 Karang Anyariilaret Sangat Padat Menengah Tinggi Tidak Terinfeksi

11 Karang Anyariapril Sangat Padat Menengah Normal Tidak Terinfeksi

12| Karang AnyariMel Sangat Padat Menengah Normal Terinfeksi

v

& no problems.

é—previous | | = Nert || I Cancel
age wa

Gambar 4.12 Import data testing
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Selanjutnya klik Next dan pilih tempat dimana

dijalankan akan disimpan dimana, lalu klik next.

Interactive

file

program yang

Import Data - Where to store the data?

P

Where to store the data?

[ Local Repository (Local
» [ data
» [ processes
Hl Data Testing bab 4 (215
Ml Data Testing RatRata (1
a Data training bab 4 [ 2/15
a Data training bab 4 baru 2
H Data Training Rata Rata { 1
o dbd (11 .
H ooooo
HoLin
M cakTau 1
A ckTwTES

Py

Mame | Data Testing bab 4

Location /iLocal Repository/Data Testing bab 4

== Previous

i%: Finish
ag

x Cancel

Gambar 4.13 Import data testing

Setelah selesai melakukan tahap pengimportan data

finish dan jika muncul seperti gambar 4.14 dibawabh ini

5 <new process> - RapidMiner Studio Free 10.3.000 @ CINDY
File Edt Process View Connections Setings Extensions Help

2 H - ‘\'\. N | iews: Design Results
Result History f ExampleSet (/Local Repository/Data Testing bab 4 baru)
E Openin | || Turoo Prep. lﬁ Auto Model | g Interactive Analysis
Data
Row No. TerinfeksiD.. ~DaerahBulan  Kepadatan.. CurahHujan  Kelembaban...
1 Terinfeksi PadangMani.. SangatPadat  Menengah Sangat Tinggi
—
EY 2 Tidak Terinfe. PadangMani.. SangatPadat  Menengah Sangat Tinggi
IR k] TidakTerinfe.. PadangMani.. SangaiPadat  Menengan Sangat Tinggi
4 TidakTerinfe.. PadangMani. SangatPadat — Menengah Sangat Tinggi
[ 5 TidakTerinfe..  Panigoran/Ag.. SangatPadat  Tinggi Tinggi
TR 6 Terinfeksi Panigoran/Se.. SangatPadat  Menengah Tinggi
7 Terinfeksi PanigoraniOk . SangatPadat  Menengah Tinggi
8 Terinfeksi Panigoran/N..  SangatPadat  Menengah Sangat Tinggi
9 TidakTerinfe..  Panigoran/D..  SangatPadat  Tinggi Sangat Tinggi
Annotations
10 TidakTerinfe.. KarangAnyar.. SangatPadat  Menengah Tinggi

Tree

<= Process
B process

ExampleSet (20 examples 1 special attribute 4 reqular atirioutes)

Turbo Prep

testing maka klik

Auto Mod

Gambar 4.14 Import data testing

70



Jika kedua data atau file sudah selesai di import maka langkah selanjutnya
drop kedua file ke dalam lembar kerja dan drop operatord Naive Bayes, Apply
Model dan Performane lalu hubungkan dengan data training dan data testing

seperti gambar 4.15 dibawabh ini

Process

Process P F 2 B R )

Retrieve Data Testin... Apply Model

Gambar 4. 15 Menghubungkan operator

Setelah semua operator terhubung, selanjutnya klik icon run pada toolbar
seperti gambar 4.16 dibawah ini untuk menampilkan hasil perhitungan Naive

Bayes.

ﬂ =new process™> — RapidMiner Studio Free 10.3.000 @ CINDY
File Edit Process View Connections Settings Exensions Help

STRLOT

Gambar 4. 16 Icon menjalankan perintah
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Selanjutnya RapidMiner akan menunjukkan hasil dari perhitungan yang telah

dilakukan seperti gambar 4.17 dibawabh ini

Bl //Local Repo: - x
File Edit P
Interactive
- ews ! All Studio v
> Design Results Turbo Prep Auto Model e 2| Al Studio
Ml ExampleSet (ffLocal Repository/Data Training Bab 4-5 knn) [ ExampleSet (f/Local Repository/Data Testing Bab 4-5 knn)
Result History M ExampleSet (Apply Model) % PerformanceVector (Performance)
Criterion ® Table View () PlotView &
% accuracy
precision
Performance o= accuracy: 95.00%
AUC (aptimistic) true Terinfeksi true Tidak Terinfeksi class precision
= Aue pred. Terinfeksi 1 1 91.67%
A AUC (pessimist tic)
Descriptio pred. Tidak Terinfeksi 0 8 100.00%

dlass recall 100.00% 88.89%

z

Gambar 4.17 Hasil dari perhitungan

Pada gambar 4.17 diatas tingkat accuracy dari performace vector adalah
95,00 %, class precision Terinfeksi 100,00% dan class precision Tidak Terinfeksi
88,89%, sedangkan untuk class recall true Terinfeksi 83,33% dan class recall true
Tidak Terinfeksi 85,71%.

Secara umum precision, recall, dan accuracy dirumuskan sebagai berikut:

TP+TN

Accuracy i ——
TP+FP+FN+TN
1148 19
=——" =-"=0.95*100% = 95%
11+1+4+0+8 20
.. TP
Precision =
TP+FP
11 11
=——=—=0.91 *100%=91%
11+1 12
TP
Recall =
TP+FN
_ TP _ 1 _ E

= =——=—=1*100% = 100%
TP+FN 1140 11

F1-Score =2X

Precision X Recall

Precision+Recall
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091x 1 0.91
X =2x—=0.95

091+1 1,91

=2

4.3 Pengujian Algoritma Naive Bayes Pada Microsoft Excel

Pengujian pada penelitian ini menggunakan algoritma Naive Bayes pada
penelitian ini penulis membuat tabel data yang digunakan dalam penelitian seperti
tabel 4.4 dan tabel 4.5. Untuk menghitung nilai probabilitas atau prediksi daerah
yang berstatus terinfeksi atau tidak terinfeksi dengan menggunakan cara sebagai

berikut:

P (C)xP (F |C)
P (O)

P(C|F)=
1. Menghitung jumlah dari Terinfeksi dan Tidak Terinfeksi dari tabel data
Training. Dari data training | didapatkan hasil sebagai berikut:
Terinfeksi = 19
Tidak Terinfeksi = 58
Setelah mengetahui jumlah status terinfeksi DBD yang terupa terinfeksi
dan tidak terinfeksi selanjutnya adalah menghitung masing masing atribut

dari data training seperti berikut:

Tabel 4.4 variabel status DBD

P(Terinfeksi/Tidak
Variabel Terinfeksi)
Status Terinfeksi 21/77=0.27272727273
Tidak
DBD Terinfeksi 58/77=0.727272727
TOTAL 100%

Menghitung setiap probabilitas variabel atau atribut pada setiap kelas
1. P(Daerah/Bulan|Status DBD (Terinfeksi & Tidak Terinfeksi)
P(terinfeksi)= 1/21 = 0.04761904762
(Perhitungan diatas 1ialah jumlah data Derah/Bulan “Padang

Maninjau/Januari” dibagi dengan jumlah “Terinfeksi’)
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P(Tidak Terinfeksi) = 0/21=0

(Perhitungan diatas ialah jumlah data Derah/Bulan ‘“Padang
Maninjau/Januari” Dibagi dengan jumlah “Tidak Terinfeksi”)
Tabel 4.5 Variabel Derah/Bulan
Tidak P(Terinfeksi | P(Tidak
Variabel | Partisi Terinfeksi | Terinfeksi | ) Terinfeksi)

Padang

Maninjau/Januari 1 0] 0.047619048 | 0

Padang 0.01785714

Maninjau/Februari 0 10 3

Padang 0.01785714

Maninjau/Maret 0 110 3

Padang 0.01785714

Maninjau/April 0 1]0 3

Padang

Maninjau/Mei 1 0] 0.047619048 | 0

Padang 0.01785714

Maninjau/Juni 0 1]0 3
0.01785714

Padang Maninjau/Juli 0 110 3

Padang 0.01785714

Maninjau/Agustus 0 1]0 3

Padang 0.01785714

Maninjau/September 0 110 3

Padang 0.01785714

Maninjau/Oktober 0 1]0 3

Padang 0.01785714

Maninjau/November 0 110 3

Padang

Maninjau/Desember 1 0.047619048 | 0

Panigoran/Januari 1 0.047619048 | 0
0.01785714

Panigoran/Februari 0 110 3
0.01785714

Panigoran/Maret 0 10 3
0.01785714

Panigoran/April 0 110 3
0.01785714

Panigoran/Mei 0 110 3
0.01785714

Panigoran/Juni 0 110 3
0.01785714

Panigoran/Juli 0 110 3
0.01785714

Panigoran/Agustus 0 110 3
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Panigoran/September 1 0.047619048 | 0

Panigoran/Oktober 1 0.047619048 | 0

Panigoran/November 1 0.047619048 | 0
0.01785714

Panigoran/Desember 0 0 3
0.01785714

Sidomulyo/Januari 0 0 3
0.01785714

Sidomulyo/Februari 0 0 3
0.01785714

Daerah/ | Sidomulyo/Mart 0 0 3
0.01785714
Bulan Sidomulyo/April 0 0 3

0.01785714

Sidomulyo/Mei 0 0 3
0.01785714

Sidomulyo/Juni 0 0 3
0.01785714

Sidomulyo/Juli 0 0 3
0.01785714

Sidomulyo/Agustus 0 0 3

Sidomulyo/Septembe

r 1 0.047619048

Sidomulyo/Oktober 1 0.047619048

Sidomulyo/Novembe

r 1 0.047619048 | 0
0.01785714

Sidomulyo/Desember 0 0 3

Karang

Anyar/Januari 1 0.047619048 | 0

Karang 0.01785714

Anyar/Februari 0 0 3
0.01785714

Karang Anyar/Maret 0 0 3
0.01785714

Karang Anyar/April 0 0 3

Karang Anyar/Mei 0.047619048 | 0
0.01785714

Karang Anyar/Juni 0 0 3
0.01785714

Karang Anyar/Juli 0 0 3

Karang 0.01785714

Anyar/Agustus 0 0 3

Karang

Anyar/September 1 0.047619048 | 0

Karang 0.01785714

Anyar/Oktober 0 0 3
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Karang 0.01785714

Anyar/November 0 0 3

Karang 0.01785714

Anyar/Desember 0 0 3

Padang 0.01785714

Halaban/Januari 0 0 3

Padang 0.01785714

Halaban/Februari 0 0 3

Padang 0.01785714

Halaban/Maret 0 0 3

Padang 0.01785714

Halaban/April 0 0 3
0.01785714

Padang Halaban/Mei 0 0 3
0.01785714

Padang Halaban/Juni 0 0 3
0.01785714

Padang Halaban/Juli 0 0 3

Padang 0.01785714

Halaban/Agustus 0 0 3

Padang

Halaban/September 1 0.047619048 | 0

Padang 0.01785714

Halaban/Oktober 0 0 3

Padang 0.01785714

Halaban/November 0 0 3

Padang 0.01785714

Halaban/Desember 0 0 3

Aek Korsik/Januari 0.047619048 | 0
0.01785714

Aek Korsik/Februari 0 0 3
0.01785714

Aek Korsik/Maret 0 0 3
0.01785714

Aek Korsik/April 0 0 3
0.01785714

Aek Korsik/Mei 0 0 3
0.01785714

Aek Korsik/Juni 0 0 3
0.01785714

Aek Korsik/Juli 0 0 3

Aek Korsik/Agustus 0.047619048 | 0

Aek

Korsik/September 1 0.047619048

Aek Korsik/Oktober 1 0.047619048

Aek

Korsik/November 0.047619048 | 0

Aek 0 0 0.01785714

76




Korsik/Desember 3
0.01785714

Purworejo/Januari 0 10 3

Purworejo/November 1 0] 0.047619048 | 0

Bandar

Selamat/September 1 0| 0.047619048 | 0
0.01785714

Purworejo/April 0 1|0 3
0.01785714

Purworejo/Mei 0 10 3

21 56 100% 100%

2. P(Kepadatan Penduduk|Status DBD (Terinfeksi & Tidak Terinfeksi))

P(Tidak Padat|Terinfeksi) =0/21 =0

(Perhitungan diatas ialah jumlah data Kepadatan Penduduk “Tidak

Padat” dibagi dengan jumlah “Terinfeksi”

P(Tidak Padat|Tidak Terinfeksi) = 0/56 =0

Perhitungan diatas ialah jumlah data Kepadatan Penduduk “Tidak

Padat” dibagi dengan jumlah “Tidak Terinfeksi”

Tabel 4.6 Variabel Kepadatan Penduduk

Tidak P(Tidak

Variabel Partisi Terinfeksi | Terinfeksi P(Terinfeksi) | Terinfeksi)

Tidak

Padat 0 0 0 0

Kurang

Padat 0 0 0 0

Cukup
Kepadatan | Padat 0 0 0 0
Penduduk | Sangat

Padat 21 56 1 1

TOTAL 21 56 100% 100%
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3. P(Curah Hujan|Status DBD (Terinfeksi & Tidak Terinfeksi))
P(Rendah|Terinfeksi) = 0/21 =0
Perhitungan diatas ialah jumlah data Curah Hujan “Rendah” dibagi
dengan jumlah “Terinfeksi”
P(Rendah|Tidak Terinfeksi = 0/21=0
Perhitungan diatas ialah jumlah data Curah Hujan “Rendah” dibagi
dengan jumlah “Tidak Terinfeksi”
Tabel 4.7 Variabel Curah Hujan
Tidak P(Tidak
Variabel | Partisi Terinfeksi | Terinfeksi | P(Terinfeksi) | Terinfeksi)
Rendah 0 0 0 0
Menenga
Curah h 19 46 | 0.904761905 0.821428571
Hujan Tinggi 2 10 | 0.095238095 0.178571429
Sangat
Tinggi 0 0 0 0
TOTAL 21 56 100% 100%
4. P(Kelembaban Udara|Status DBD(Terinfeksi &Tidak Terinfeksi))

P(Sangat Rendah(Terinfeksi) = 0/21 =0

Perhitungan diatas ialah jumlah data Kelembaban Udara “Sangat
Rendah” dibagi dengan jumlah “Terinfeksi”

P(Sangat Rendah(Tidak Terinfeksi = 0/56 =0

Perhitungan diatas ialah jumlah data Kelembaban Udara “Sangat

Rendah” dibagi dengan jumlah “Tidak Terinfeksi”
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Tabel 4.8 Variabel Kelembaban Udara

Tidak P(Tidak

Varibel Partisi Terinfeksi | Terinfeksi P(Terinfeksi) | Terinfeksi)

Sangat

Rendah 0 0 0 0

Redah 0 0 0 0
Kelembaban | Normal 1 2| 0.047619048 0.035714286
Udara Tinggi 4 7 0.19047619 0.125

Sangat

Tinggi 16 47 | 0.761904762 0.839285714

TOTAL 21 56 100% 100%

Menghitung perkalian probabilitas prior dan probabilitas setiap variabel

pada setiap kelompok atau pada setiap posterior yang ada pada data testing.

Berikut ini

merupakan pengolahan data atau bentuk perkalian dengan

menggunakan data pertama diantaranya sebagai berikut:

I:)(Terinfeksi) =

P(Tidak Terinfeksi) =

P(Daerah/Bulan|Padang Maninjau/Januari) x P(Kepadatan

Penduduk|Sangat Padat) x P(Curah Hujan|Menengah) x

P(Kelembaban Udara |Sangat Tinggi) x P(Status DBD|
Terinfeksi)
=0.047619048*1*0.904761905*0.761904762*0.27272727273

= 0.008952499

P(Derah/Bulan|Padang Maninjau/Januari) x P(Kepadatan
penduduk|Sangat Padat) x (Curah Hujan|Menengah) x
P(Kelembaban Udara|Sangat Tinggi)

= 0%1*0.821428571*0.39285714*0.7272727272

=0
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Tabel 4.9 Hasil Klasifikasi Menggunakan Naive Bayes

Terinfeksi
Daerah/Bulan DBD
Padang Maninjau/Januari Terinfeksi
Padang Maninjau/Desember Terinfeksi
Panigoran/Januari Terinfeksi
Panigoran/Oktober Terinfeksi
Panigoran/November Terinfeksi
Tidak
Panigoran/Desember Terinfeksi
Tidak
Sidomulyo/Juli Terinfeksi
Tidak
Sidomulyo/Agustus Terinfeksi
Sidomulyo/September Terinfeksi
Tidak
Karang Anyar/Juni Terinfeksi
Tidak
Karang Anyar/Juli Terinfeksi
Tidak
Karang Anyar/Agustus Terinfeksi
Tidak
Karang Anyar/September Terinfeksi
Padang Halaban/September Terinfeksi
Tidak
Padang Halaban/Oktober Terinfeksi
Aek Korsik/Januari Terinfeksi
Tidak
Aek Korsik/Februari Terinfeksi
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Prediksi

CLASS
PREDICTION

TERINFEKSI

TERINFEKSI

TERINFEKSI

TERINFEKSI

TERINFEKSI

TIDAK
TERINFEKSI

TIDAK
TERINFEKSI

TIDAK
TERINFEKSI

TERINFEKSI

TIDAK
TERINFEKSI

TIDAK
TERINFEKSI

TIDAK
TERINFEKSI

TERINFEKSI

TERINFEKSI

TIDAK
TERINFEKSI

TERINFEKSI

TIDAK
TERINFEKSI




TERINFEKSI
Purworejo/November Terinfeksi

TERINFEKSI
Bandar Selamat/September Terinfeksi

TERINFEKSI
Aek Korsik/Oktober Terinfeksi

Pada tabel diatas merupakan hasil perhitungan yang dilakukan secara
manual dengan menggunakan Microsoft Excel dengan mencantumkan hasil
prediksi pada data uji (testing). Hasil klasifikasi metode Naive Bayes
menunjukkan bahwa dari 20 data uji ada 11 wilayah yang dinyatakan berisiko
tinggi terkena penyakit DBD dan 9 wilayah yang dinyatakan tidak terinfeksi DBD.
Maka dari itu dari hari perhitungan prediksi yang telah dilakukan dapat
dinyatakan jika Daerah Padang Maninjau memiliki kepadatan penduduk 4,702
km? dan Curah Hujan sebanyak 112 mm, serta Kelembaban Udara sebesar 70%
maka dinyatakan berisiko tinggi terkena penyakit DBD atau terinfeksi. Sedangkan
jika daerah Sidomuliyo memiliki kepadatan penduduk sebanyak 1,907 km?
dengan Curah Hujan 150 mm serta Kelembaban Udara sebesar 69% dinyatakan

tidak berisiko terkena penyakit DBD atau terinfeksi.

4.4 Penerapan Metode K-Nearest Neighbor
Adapun langkah yang dapat dilakukan dalam penerepan metode K-Nearest

Neighbor diantaranya adalah sebagai berikut.

4.4.1 Pengumpulan Data
Pada penelitian ini data yang digunakan adalah data sekunder. Data

sekunder sendiri merupakan sumber data yang didapatkan oleh peneliti baik

melalui media perantara atau tidak secara langsung. Data sekunder yang diperoleh
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dari Dinas Kesehatan Kec. Aek Kuo yaitu data jumlah kasus terinfeksi DBD

perbulan selama 1 tahun terakhir (2023) yang terdiri dari 8 desa yang ada di Kec.

Aek Kuo. Sedangkan data sekunder yang diperoleh dari Badan Pusat Statistika

Labuhanbatu Utara yaitu data Kepadatan Penduduk di setiap desa, Curah Hujan

dan Kelembaban Udara. Maka dapat diperoleh jumalah data yang digunakan

sebanyak 96 data.
Tabel 4.4.1 View Data
Kepadatan | Curah | Kelembaban
NO | Daerah/Bulan Penduduk | Hujan | Udara Terinfeksi DBD
Padang
1 | Maninjau/Januari 4,702 112 70 | Terinfeksi
Padang Tidak
2 | Maninjau/Februari 4,702 280 72 | Terinfeksi
Padang Tidak
3 | Maninjau/Maret 4,702 142 80 | Terinfeksi
Padang Tidak
4 | Maninjau/April 4,702 101 80 | Terinfeksi
Padang
5 | Maninjau/Mei 4,702 258 72.6 | Terinfeksi
Padang Tidak
6 | Maninjau/Juni 4,702 140 77 | Terinfeksi
Tidak
7 | Padang Maninjau/Juli 4,702 150 85 | Terinfeksi
Padang Tidak
8 | Maninjau/Agustus 4,702 471 73 | Terinfeksi
Padang Tidak
9 | Maninjau/September 4,702 153 93 | Terinfeksi
Padang Tidak
10 | Maninjau/Oktober 4,702 185 92 | Terinfeksi
Padang Tidak
11 | Maninjau/November 4,702 194 72 | Terinfeksi
Padang
12 | Maninjau/Desember 4,702 333 89 | Terinfeksi
13 | Panigoran/Januari 1,570 112 80 | Terinfeksi
Tidak
14 | Panigoran/Februari 1,570 280 80.2 | Terinfeksi
Tidak
15 | Panigoran/Maret 1,570 142 78.4 | Terinfeksi
Tidak
16 | Panigoran/April 1,570 101 78.4 | Terinfeksi
Tidak
17 | Panigoran/Mei 1,570 258 73.8 | Terinfeksi
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Tidak
18 | Panigoran/Juni 1,570 140 71.9 | Terinfeksi
Tidak
19 | Panigoran/Juli 1,570 150 68.5 | Terinfeksi
Tidak
20 | Panigoran/Agustus 1,570 471 68.6 | Terinfeksi
21 | Panigoran/September 1,570 153 68.7 | Terinfeksi
22 | Panigoran/Oktober 1,570 185 69 | Terinfeksi
23 | Panigoran/November 1,570 194 71 | Terinfeksi
Tidak
24 | Panigoran/Desember 1,570 333 79.1 | Terinfeksi
Tidak
25 | Sidomulyo/Januari 1,907 112 89.3 | Terinfeksi
Tidak
26 | Sidomulyo/Februari 1,907 280 85.8 | Terinfeksi
Tidak
27 | Sidomulyo/Mart 1,907 142 87.8 | Terinfeksi
Tidak
28 | Sidomulyo/April 1,907 101 86 | Terinfeksi
Tidak
29 | Sidomulyo/Mei 1,907 258 81.3 | Terinfeksi
Tidak
30 | Sidomulyo/Juni 1,907 140 79.3 | Terinfeksi
Tidak
31 | Sidomulyo/Juli 1,907 150 76.5 | Terinfeksi
Tidak
32 | Sidomulyo/Agustus 1,907 471 76.5 | Terinfeksi
Sidomulyo/
33 | September 1,907 153 77.8 | Terinfeksi
34 | Sidomulyo/Oktober 1,907 185 75.3 | Terinfeksi
Sidomulyo/
35 | November 1,907 194 77 | Terinfeksi
Tidak
36 | Sidomulyo/Desember 1,907 333 92.3 | Terinfeksi
Karang
37 | Anyar/Januari 1,036 112 65 | Terinfeksi
Karang Tidak
38 | Anyar/Februari 1,036 280 77 | Terinfeksi
Tidak
39 | Karang Anyar/Maret 1,036 142 77 | Terinfeksi
Tidak
40 | Karang Anyar/April 1,036 101 65 | Terinfeksi
41 | Karang Anyar/Mei 1,036 258 65 | Terinfeksi
Tidak
42 | Karang Anyar/Juni 1,036 140 72 | Terinfeksi
Tidak
43 | Karang Anyar/Juli 1,036 150 68 | Terinfeksi
44 | Karang 1,036 471 98 | Tidak
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Anyar/Agustus Terinfeksi
Karang
45 | Anyar/September 1,036 153 76 | Terinfeksi
Karang Tidak
46 | Anyar/Oktober 1,036 185 70 | Terinfeksi
Karang Tidak
47 | Anyar/November 1,036 194 67 | Terinfeksi
Karang Tidak
48 | Anyar/Desember 1,036 333 98 | Terinfeksi
Padang Tidak
49 | Halaban/Januari 1,500 112 82 | Terinfeksi
Padang Tidak
50 | Halaban/Februari 1,500 280 83 | Terinfeksi
Padang Tidak
51 | Halaban/Maret 1,500 142 78 | Terinfeksi
Padang Tidak
52 | Halaban/April 1,500 101 78 | Terinfeksi
Tidak
53 | Padang Halaban/Mei 1,500 258 75 | Terinfeksi
Tidak
54 | Padang Halaban/Juni 1,500 140 74 | Terinfeksi
Tidak
55 | Padang Halaban/Juli 1,500 150 71 | Terinfeksi
Padang Tidak
56 | Halaban/Agustus 1,500 471 70 | Terinfeksi
Padang
57 | Halaban/September 1,500 153 70 | Terinfeksi
Padang Tidak
58 | Halaban/Oktober 1,500 185 73 | Terinfeksi
Padang Tidak
59 | Halaban/November 1,500 194 75 | Terinfeksi
Padang Tidak
60 | Halaban/Desember 1,500 333 74 | Terinfeksi
61 | Aek Korsik/Januari 15,976 112 70 | Terinfeksi
Tidak
62 | Aek Korsik/Februari 15,976 280 62 | Terinfeksi
Tidak
63 | Aek Korsik/Maret 15,976 142 87 | Terinfeksi
Tidak
64 | Aek Korsik/April 15,976 101 80 | Terinfeksi
Tidak
65 | Aek Korsik/Mei 15,976 258 65 | Terinfeksi
Tidak
66 | Aek Korsik/Juni 15,976 140 59.2 | Terinfeksi
Tidak
67 | Aek Korsik/Juli 15,976 150 78 | Terinfeksi
68 | Aek Korsik/Agustus 15,976 471 89 | Terinfeksi
Aek
69 | Korsik/September 15,976 153 90 | Terinfeksi
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70 | Aek Korsik/Oktober 15,976 185 89 | Terinfeksi
Aek
71 | Korsik/November 15,976 194 85 | Terinfeksi
Aek Tidak
72 | Korsik/Desember 15,976 333 92 | Terinfeksi
Tidak
73 | Purworejo/Januari 1,570 112 81.8 | Terinfeksi
Tidak
74 | Purworejo/Februari 1,570 280 83 | Terinfeksi
Tidak
75 | Purworejo/Maret 1,570 142 78.3 | Terinfeksi
Tidak
76 | Purworejo/April 1,570 101 76.1 | Terinfeksi
Tidak
77 | Purworejo/Mei 1,570 258 76 | Terinfeksi
Tidak
78 | Purworejo/Juni 1,570 140 79 | Terinfeksi
Tidak
79 | Purworejo/Juli 1,570 150 72.8 | Terinfeksi
Tidak
80 | Purworejo/Agustus 1,570 471 72.1 | Terinfeksi
81 | Purworejo/September 1,570 153 72.7 | Terinfeksi
82 | Purworejo/Oktober 1,570 185 73.5 | Terinfeksi
83 | Purworejo/November 1,570 194 76.3 | Terinfeksi
Tidak
84 | Purworejo/Desember 1,570 333 79.6 | Terinfeksi
Bandar Tidak
85 | Selamat/Januari 6,423 112 75 | Terinfeksi
Bandar Tidak
86 | Selamat/Februari 6,423 280 81 | Terinfeksi
Bandar Tidak
87 | Selamat/Maret 6,423 142 80 | Terinfeksi
Tidak
88 | Bandar Selamat/April 6,423 101 75 | Terinfeksi
Tidak
89 | Bandar Selamat/Mei 6,423 258 76 | Terinfeksi
Tidak
90 | Bandar Selamat/Juni 6,423 140 77 | Terinfeksi
Tidak
91 | Bandar Selamat/Juli 6,423 150 72 | Terinfeksi
Bandar Tidak
92 | Selamat/Agustus 6,423 471 72 | Terinfeksi
Bandar
93 | Selamat/September 6,423 153 67 | Terinfeksi
Bandar
94 | Selamat/Oktober 6,423 185 69 | Terinfeksi
Bandar Tidak
95 | Selamat/November 6,423 194 76 | Terinfeksi
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Bandar Tidak
96 | Selamat/Desember 6,423 333 73 | Terinfeksi

Data asli yang didapatkan peneliti memiliki 4 atribut diantaranya yaitu
daerah/bulan, kepadatan penduduk, curah hujan, kelembaban udara dan status
terinfeksi.

4.4.2 Pembersihan Data

Setelah tahap pengumpulan data dan filter data maka tahap selanjutnya
yaitu cleaning data agar tidak ada duplikasi data, memeriksa data yang inkonsisten
dan memperbaiki kesalahan pada data seperti kesalahan cetak, sehingga data
tersebut dapat diolah dan dilakukan proses data mining. Semua data yang
dibutuhkan telah melalui tahap cleaning maka penulis mendapatkan 96 data yang
akan diolah menjadi 2 bagian yaitu data training dan data testing yang akan
dimasukkan atau diolah melalui bantuan software yang digunakan pada penelitian

ini.

4.4.3 Implementasi Dengan K- Nearest Neighbor

Pada proses klasifikasi metode K-NN terdapat tiga alur yaitu menentukan
nilai parameter K, menghitung jarak (includean) antara data training dan data
testing, kemudian menentukan ranking dari hasil perhitungan jarak. Data yang
digunakan pada metode K-NN yakni 80% untuk data training yang diambil dari
jumlah keseluruhan data dan 20% untuk data testing yang dimbil dari jumlah

keseluruhan data.
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Tabel 4.5.1 Data Trainingg K-NN

NO Daerah/Bulan KP CH KU | Terinfeksi DBD
1 | Padang Maninjau/Januari 4,702 112 70 | Terinfeksi
2 | Padang Maninjau/Februari 4,702 280 72 | Tidak Terinfeksi
3 | Padang Maninjau/Maret 4,702 142 80 | Tidak Terinfeksi
4 | Padang Maninjau/April 4,702 101 80 | Tidak Terinfeksi
5 | Padang Maninjau/Mei 4,702 258 | 72.6 | Terinfeksi
6 | Padang Maninjau/Juni 4,702 140 77 | Tidak Terinfeksi
7 | Padang Maninjau/Juli 4,702 150 85 | Tidak Terinfeksi
8 | Padang Maninjau/Agustus 4,702 471 73 | Tidak Terinfeksi
9 | Padang Maninjau/September 4,702 153 93 | Tidak Terinfeksi
10 | Padang Maninjau/Oktober 4,702 185 92 | Tidak Terinfeksi
11 | Padang Maninjau/November 4,702 194 72 | Tidak Terinfeksi
12 | Padang Maninjau/Desember 4,702 333 89 | Terinfeksi
13 | Panigoran/Januari 1,570 112 80 | Terinfeksi
14 | Panigoran/Februari 1,570 280 | 80.2 | Tidak Terinfeksi
15 | Panigoran/Maret 1,570 142 | 78.4 | Tidak Terinfeksi
16 | Panigoran/April 1,570 101 | 78.4 | Tidak Terinfeksi
17 | Panigoran/Mei 1,570 258 | 73.8 | Tidak Terinfeksi
18 | Panigoran/Juni 1,570 140 | 71.9 | Tidak Terinfeksi
19 | Panigoran/Juli 1,570 150 | 68.5 | Tidak Terinfeksi
20 | Panigoran/Agustus 1,570 471 | 68.6 | Tidak Terinfeksi
21 | Panigoran/September 1,570 153 | 68.7 | Terinfeksi
22 | Panigoran/Oktober 1,570 185 69 | Terinfeksi
23 | Panigoran/November 1,570 194 71 | Terinfeksi
24 | Panigoran/Desember 1,570 333 | 79.1 | Tidak Terinfeksi
25 | Sidomulyo/Januari 1,907 112 | 89.3 | Tidak Terinfeksi
26 | Sidomulyo/Februari 1,907 280 | 85.8 | Tidak Terinfeksi
27 | Sidomulyo/Mart 1,907 142 | 87.8 | Tidak Terinfeksi
28 | Sidomulyo/April 1,907 101 86 | Tidak Terinfeksi
29 | Sidomulyo/Mei 1,907 258 | 81.3 | Tidak Terinfeksi
30 | Sidomulyo/Juni 1,907 140 | 79.3 | Tidak Terinfeksi
31 | Sidomulyo/Juli 1,907 150 | 76.5 | Tidak Terinfeksi
32 | Sidomulyo/Agustus 1,907 471 | 76.5 | Tidak Terinfeksi
33 | Sidomulyo/September 1,907 153 | 77.8 | Terinfeksi
34 | Sidomulyo/Oktober 1,907 185 | 75.3 | Terinfeksi
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35 | Sidomulyo/November 1,907 194 77 | Terinfeksi

36 | Sidomulyo/Desember 1,907 333 | 92.3 | Tidak Terinfeksi
37 | Karang Anyar/Januari 1,036 112 65 | Terinfeksi

38 | Karang Anyar/Februari 1,036 280 77 | Tidak Terinfeksi
39 | Karang Anyar/Maret 1,036 142 77 | Tidak Terinfeksi
40 | Karang Anyar/April 1,036 101 65 | Tidak Terinfeksi
41 | Karang Anyar/Mei 1,036 258 65 | Terinfeksi

42 | Karang Anyar/Juni 1,036 140 72 | Tidak Terinfeksi
43 | Karang Anyar/Juli 1,036 150 68 | Tidak Terinfeksi
44 | Karang Anyar/Agustus 1,036 471 98 | Tidak Terinfeksi
45 | Karang Anyar/September 1,036 153 76 | Terinfeksi

46 | Karang Anyar/Oktober 1,036 185 70 | Tidak Terinfeksi
47 | Karang Anyar/November 1,036 194 67 | Tidak Terinfeksi
48 | Karang Anyar/Desember 1,036 333 98 | Tidak Terinfeksi
49 | Padang Halaban/Januari 1,500 112 82 | Tidak Terinfeksi
50 | Padang Halaban/Februari 1,500 280 83 | Tidak Terinfeksi
51 | Padang Halaban/Maret 1,500 142 78 | Tidak Terinfeksi
52 | Padang Halaban/April 1,500 101 78 | Tidak Terinfeksi
53 | Padang Halaban/Mei 1,500 258 75 | Tidak Terinfeksi
54 | Padang Halaban/Juni 1,500 140 74 | Tidak Terinfeksi
55 | Padang Halaban/Juli 1,500 150 71 | Tidak Terinfeksi
56 | Padang Halaban/Agustus 1,500 471 70 | Tidak Terinfeksi
57 | Padang Halaban/September 1,500 153 70 | Terinfeksi

58 | Padang Halaban/Oktober 1,500 185 73 | Tidak Terinfeksi
59 | Padang Halaban/November 1,500 194 75 | Tidak Terinfeksi
60 | Padang Halaban/Desember 1,500 333 74 | Tidak Terinfeksi
61 | Aek Korsik/Januari 15,976 112 70 | Terinfeksi

62 | Aek Korsik/Februari 15,976 280 62 | Tidak Terinfeksi
63 | Aek Korsik/Maret 15,976 142 87 | Tidak Terinfeksi
64 | Aek Korsik/April 15,976 101 80 | Tidak Terinfeksi
65 | Aek Korsik/Mei 15,976 258 65 | Tidak Terinfeksi
66 | Aek Korsik/Juni 15,976 140 | 59.2 | Tidak Terinfeksi
67 | Aek Korsik/Juli 15,976 150 78 | Tidak Terinfeksi
68 | Aek Korsik/Agustus 15,976 471 89 | Terinfeksi

69 | Aek Korsik/September 15,976 153 90 | Terinfeksi

70 | Aek Korsik/Oktober 15,976 185 89 | Terinfeksi
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71 | Aek Korsik/November 15,976 194 85 | Terinfeksi
72 | Aek Korsik/Desember 15,976 333 92 | Tidak Terinfeksi
73 | Purworejo/Januari 1,570 112 | 81.8 | Tidak Terinfeksi
74 | Purworejo/November 1,570 194 | 76.3 | Terinfeksi
75 | Bandar Selamat/Desember 6,423 333 73 | Tidak Terinfeksi
76 | Purworejo/April 1,570 101 | 76.1 | Tidak Terinfeksi
77 | Purworejo/Mei 1,570 258 76 | Tidak Terinfeksi
Ket:

KP(Kepadatan Penduduk), CH(Curah Hujan), KU(Kelembaban Udara)

Tabel 4.5.2 Data Testing K-NN

Kepadatan | Curah | Kelembaban | Terinfeksi
NO | Daerah/Bulan Penduduk | Hujan | Udara DBD
. Padang Maninjau/Januari 4,702 112 70 ,
, Padang Maninjau/Desember 4,702 333 89 7
2 Panigoran/Januari 1,570 112 80 7
. Panigoran/Oktober 1,570 185 69 7
; Panigoran/November 1,570 194 71 9
6 Panigoran/Desember 1,570 333 79.1 9
. Sidomulyo/Juli 1,907 150 76.5 7
g Sidomulyo/Agustus 1,907 471 76.5 7
5 Sidomulyo/September 1,907 153 77.8 7
10 Karang Anyar/Juni 1,036 140 72 7
" Karang Anyar/Juli 1,036 150 68 9
1 Karang Anyar/Agustus 1,036 471 98 9
13 Karang Anyar/September 1,036 153 76 9
y Padang Halaban/September 1,500 153 70 9
5 Padang Halaban/Oktober 1,500 185 73 9
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Aek Korsik/Januari
16

15,976

112

70

Aek Korsik/Februari
17

15,976

280

62

Purworejo/November
18

1,570

194

76.3

Bandar Selamat/September
19

6,423

153

67

Aek Korsik/Oktober

20

15,976

185

89

4.5 Pengujian Dengan Menggunakan Software RapidMiner

Pada tahap ini penulis mengambil data training 80% dari jumlah data

keluruhan dan 20% data yang digunakan untuk data testing. Maka diketahui jika

data keseluruhan tersebutberjumlah 96 data.

Data training = 80% x 96 = 77

Data testing = 20% x 96 = 20

Atribut yang digunakan sebagai label adalah status DBD, sedangkan data
testing yang digunakan diambil secara acak atau random dari 77 data yang telah

ada. Selanjutnya lakukan importing data terlebih dahulu yaitu data training dan

data testing yang tersedia di pc atau computer seperti gambar 4.17

Import Data - Select the data location.

Select the data location.

babd
Bookmarks File Name
— Last Directory 8. BAB llLpaf

bab 4 KNN & NAIVE.pdf
BAB IV contoh pdf
Contoh skripsi knn.pdf
(@] Data Testing bab 4.xisx
(=] Data testing knn.xisx
(] Data training bab 4x15x

(] DATA TRAINING FULL xlsx

(2] Data training KNN.xisx
(2] dfn.dsx

] ggn.dsx

(E] nadgcaiainm xisx

[Z] KNN bab d.xdsx

DATA TRAINING FULL xisx

All Files

size

The selected file will be imported as: Excel Change

M- -

Type
Adobe Acrobat Doc.
Adobe Acrobat Doc.

Microsoft Excel Wor.
Microsoft Excel Wor.
Micros oft Excel Wor.

Microsoft Excel Wor.
Micros oft Excel Wor.

4= previous || = Next || I cance

Last Modified

Feb 16, 2025
Feb 16, 2025

oc... Feb 16,2025
oc... Feb 16,2025
Microsoft Excel War.

Feb 19, 2025
Feb 24, 2025
Feb 19, 2025
Feb 24,2025

or... Feb 20,2025
Microsoft Excel War.
Microsaft Excel War.

Feb 24, 2025
Feb 24, 2025
Feb 24,2025
Feb 24,2025

av

X

A

v

Gambar 4.18 Import data KNN
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Setelah data dipilh langkah selanjutnmya yaitu klik Next dan akan muncul
form data import seperti gambar dibawah

P P

Select the cells to import.

Sheet Smes enrange Seeas ot pester
A 0 € [ 3
Doeran Butae Kepatatan Peaseduh  Curah Hunam Kelembaban Udara  Termeksi D60
2 PameguMM TI2000 200 70 sortzas
3 Pasangllainaufes 702000 20000 72000 e Temerss
Padang Ussitivet 4702000 200 00 s Teserenn
5 Patgilwinmied 02000 1000 8800 Tetar Tesrtess:
6 Patwglimatis 02000 a0 72800 Tesrtern
7 Patgibmmmiin 4702000 281000 880 Tesar Temetess:
Padang laegaiic 4702008 50,000 =020 Tetak Tescteiz
Pasanguammags 4702000 000 71000 reae T
Padang lanepauSep 4702008 s3000 o Tetak Temctuiz:
PasanguOn 8792008 5 900 2% Tasax Tomeenes:
2 Padang Uaniegaublos . 4702000 34000 72000 Tutax Tometotst
3 PasangUaemaDs 4702000 e s1000 ]
4 Pasgeraatisnean 1570000 2000 52000 serters

Gambar 4.19 Import data knn

Untuk melanjutkan ke tahap selanjutnya klik Next maka akan muncul
tampilan untuk memilih atau menyesuaikan atribut yang memiliki 2 kategori
maka ia termasuk ke dalam binomial dan atribut yang memiliki lebih dari 2
kategori termasuk ke dalam polynomial. Pada gambar dibawah diketahui jika
yang termasuk kedalam binomial adalah Status DBD, dan atribut ini juga berupa
label yang digunakan pada metode ini. Selanjutnya pilih change type lalu pilih

binomial.

Paramaeters

Format your columns. I FE & Process.

logverbosity
Replace erfors with missing vahies

loghle
Daerah/Bulan  © ~ Kepadatan Pen..@ ~ Curah Hujan © v Kelembaban U... ® ~ Terinfeksi DBD o

imiager integes real polynominal Changs Type

» + polynominal
112 70.000
280 72000
142 80.000
0 80000
258 72600
140 77,000
150 #5000

PO ) R R P Y

an 73000
153 93000
10
1 Fa

185 92000
184 72000

12 Pada 4r02 333 89.000

(@ no problems

sho
4—predous =+ ot | I Cancel “* parameters

Gambar 4.19 Import data knn

91



Pada atribut terinfeksi DBD juga merupakan atribut yang digunakan

sebagai label, maka dari itu bisa klik change role lalu pilih label.

= P st S NP S —— neracve
|}

Format your columns.

Reptace enors wilh missing values

Dacrah/Bulan @ » Kepadatan Pon...® = CurahHujan  © = Kelembaban U... & ~ Terinfoksi DBD o =
intasae intaciac - nomingl

Gambar 4.20 Import data knn

Selanjutnya klik Next dan pilih tempat penyimpanan yang sesuai. Jika
sudah muncul tampilan seperti gambar dibawah maka itu berarti data yang di

import sudah benar.

Result History @l ExampleSet {/Local Repository/DATA TRAINING FULL bhsgcah)
omm openin Turbo Prep ﬁ Auto Model 55, Interactive Analysis
Data
Row No. Terinfeksi D. Daerah/Bulan Kepadatan ‘Curah Hujan Kelembaban.
1 Terinfeksi Padang Mani.. 4702 112 70
—
b3 2 Tidak Terinfe..  Padang Mani.. 4702 280 72
Statistics 3 Tidak Terinfe..  Padang Mani_ 4702 142 80
a4 Tidak Terinfe. Padang Mani. 4702 101 20
7] 5 Terinfeksi Padang Mani.. 4702 258 72.600
=
| | & Tidak Terinfe..  Padang Mani.. 4702 140 77
7 TidakTerinfe.. Padang Mani.. 4702 150 85
8 Tidak Terinfe. Padang Mani. 4702 4mn 73
9 Tidak Terinfe..  Padang Mani.. 4702 153 93
Ann
10 Tidak Terinfe..  Padang Mani.. 4702 185 92

ExampleSet (35 examples, 1 special atiribute,4 regular aftributes)

Gambar 4.21 Import data knn

Jika data atau file sudah selesai di import maka langkah selanjutnya drop
kedua file ke dalam lembar kerja dan drop operatord K-NN, Apply Model, Split
Data dan Performane lalu hubungkan dengan data seperti gambar 4.23 dibawah

ini.
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Spiit Data

Leverage the Wisdom of Crowds to get aperator recommendations based on your process design!

e/ Activate Wisdom of Crowds

Gambar 4.22 Menghubungkan operator

Pada operator split data dapa dilakukan pembagian data sesuai dengan
ketentuan yang telah ditetapkan yakni 80% untuk data training dan 20% untuk
data testingi maka dapat dilakukan seperti klik klik dua kali pada operator split
data, lalu para pamater pilih partitions dan masukkan atau input 0.8 (80%) untuk
data training dan 0.2 (20%) untuk data testing seperti gambar 4.24 dan 4.25

dibawah

Parameters
Y split Data

partitions , - |G

sampling type . v |0

Gambar 4.24 import pembagian data
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pi Sl Edit Parameter List: partitions X

q Edit Parameter List: partitions
The partitions that should be created
B ratio
08
0z

. RemoweEny | o oK

K cancel
Gambar 4.25 import pembagian data training dan testing

dd Entry

Setelah semua operator terhubung, selanjutnya klik icon run pada toolbar

seperti gambar 4.26 dibawah ini untuk menampilkan hasil perhitungan k-NN.

ﬂ //Local Repository/knn fix2 — RapidMiner Studio Free 10.3.000 @ CINDY
File Edit

] B
Gambar 4.26 icon run

Process View Connections Settings Extensions Help

Desi

| -

Selanjutnya RapidMiner akan menunjukkan hasil dari perhitungan yang

telah dilakukan seperti gambar 4.27 dibawabh ini

51 //Local Repository/knn bab 4-5 re ~ RapidMiner Studio Free 10.3.000 @ CINDY
File Edit Process View Connections Sefings Exensions Help

d H | - B - ews Design Results Turbo Prep Auto Model ‘:\‘:a"ayz:f
Result History H ExampleSet (Apply Model) % PerformancaVector (Performance)
ezl Openin Turbe Prep ﬁl Autobodel | 2By Interactive Analysis Filter (20120 examplesy | all
Data
Row No. TerinfeksiD..  prediction(T... Kepadatan..  CurahHujan  Kelembaban...
1 Terinfeksi TidakTerinfe..  0.250 0.750 PadangMani.. 4702 112 70
,_z 2 Terinfeksi TidakTerinfe..  0.453 0.547 Padang Mani.. 4702 333 89
FEEE 3 Terinfeksi TidakTerinfe..  0.250 0.750 Panigorania.. 1570 112 20
4 Terinfeksi Terinfeksi 0.850 0.150 Panigoraniok.. 1570 185 69
€ 5 Terinfeksi Terinfeksi 0.850 0.140 PanigoraniN.. 1570 194 7
wsu:ﬁ‘;m 6 TidakTerinfe..  TidakTerinfe.. 0 1 PanigoraniD.. 1570 233 70.100
7 TidakTerinfe.. TidakTerinfe.. 0.347 0.653 sidomulyouuli 1907 150 76500
8 TidakTerinfe..  TidakTerinfe..  0.165 0.834 Sidomulyo/Ag... 1907 471 76500
9 Terinfeksi TidakTerinfe..  0.374 0.626 SidomulyolS.. 1907 153 77.800
Annotations
TidakTerinfe..  TidakTerinfe.. 0319 0.681 Karang Anvar.. 1038 140 72
1 TidakTerinfe.. TidakTerinfe.. 0.218 0.782 Karang Anyar.. 1036 150 68
12 TidakTerinfe..  TidakTerinfe..  0.185 0.815 Karang Anyar.. 1038 471 98
13 TidakTerinfe..  TidakTerinfe.. 0.250 0.750 Karang Anyar... 1038 153 7
14 TidakTerinfe.. TidakTerinfe.. 0.250 0.750 PadangHala.. 1500 153 70
15 Terinfeksi TidakTerinfe.. 0183 0.817 PadangHala.. 1500 185 73

ExampleSet (20 examples 4 special atiriutes, 4 regular attributes)

Gambar 4.27 Hasil perhitungan jarak
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Sl //Local Repository/knn bab 4-5 re - RapidMiner Studio Free 10.3.000 @ CINDY
File Edit Process View Connections Setings Extensions Help

Intera
- | Design Results Turbo Prep Auto Model Analysis
Result History A ExampleSet (Apply Model) % PerformanceVector (Performance)

Criterion ® Table View Plot View
accuracy

&

Seiian . accuracy: 65.00%
AUC (optimistic) true Terinfeksi true Tidak Terinfeksi class precision
e pred. Terinfeksi 4 o 100.00%

AUC (pessimis| tic)
Description pred. Tidak Terinfeksi 7 (1 56.25%

class recall 36.36% 100.00%

Annotations

Gambar 4.28 Hasil perhitungan klasifikasi

Pada gambar 4.28 diatas tingkat accuracy dari performace vector adalah
65,00 %, class precision Terinfeksi 100,00% dan class precision Tidak Terinfeksi
56,25%, sedangkan untuk class recall true Terinfeksi 36,36% dan class recall true

Tidak Terinfeksi 100%.

Accurac — &
Y = TPiFPIFNTN

=2 =23-0,65*100% = 65%

T4+0+7+9 20

.. TP
Precision =
FP+FP

=2 =1+*100% = 100%
440

Recall =

=2 =% -036*100% = 36%

4+7 11

Precision * Recall _ 4, 1x0,36 __ 2 * 0,36 __ 0.52
- Y 1

Precision+Recall 1+0,36 1,36

F1 Score =2*

4. 6 Pengujian Algoritma K- Nearest Neighbor Pada Microsoft Excel
Pengujian pada penelitian ini  menggunakan algoritma K-Nearest

Neighbor. Tahap pertama yang dapat dilakukan yakni perhitungan jarak
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Eunclidean antara data training dengan data testing. Perhitungan jarak pada
penelitian ini mengggunakan data asli atau tanpa dilakukan transformasi terlebih
dahulu. Adapun perhitungan jarak encludiean antara data training pertama dengan

data testing pertama hingga data training ke -77 adalah sebagai berikut:

VX — Y)2 + (= y)2 + (x5 — y3)?

V(4702 — 4702)2 + (112 — 112)2 + (70 — 70)?

V0% + 02 + (0)?

Vo =0

VX77 = Y2+ (x78 — ¥2)2 + (70 — ¥3)?

J(4702 — 15.976)% + (112 — 185)% + (70 — 89)2

V(=11,274)2 + (=73)2 + (—19)?

J(12.103.076) + (5.329) + (361)

V127.108.766 =11.274,2523477

4.6.1 Menentukan Nilai Parameter K
Klasifikas Wilayah yang terinfeksi DBD dalam melihat apakah daerah

tersebut terinfeksi atau tidak menggunakan metode K-NN dilakukan dengan
menentukan nilai parameter K terlebih dahulu. Adapun nilai K yang digunakan
yaitu K=5 dalam menghitung Eucludien. Berikut merupakan hasil perhitungan
jarak antara data training pertama dengan data testing pertama hingga data

training yang ke 77.
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Tabel 4.5.3 Hasil perhitungan jarak dan K=5

Data Training ke- Data testing ke- | Jarak (d) | Hasil K=5
1 1 0 1
2 1] 168.0119 10
3 1| 31.62278 4
4 1| 14.86607 2
5 1] 146.0231 9
6 1| 28.86174 3
7 1| 40.8534 5
8 1| 359.0125 12
9 1| 47.01064 6

10 1] 76.24303 7
1.

75 1] 3132.155 32

76 3132.025 29

Pada tabel 4.17 diatas dilakukan perbandingan jarak antara semua data

training dimana jumlah K yang telah ditentukan adalah 5, dimana setip jarak

Euclidean dari data training 1-77, jika jarak tersebut lebih kecil maka dilakukan

pelabelan status dbd berdasarkan data testing terinfeksi atau tidak teinfeksi.

Tabel 4.5.4 Hasil nilai K

Kepadatan | Curah | Kelembaban | Terinfeksi

NO | Daerah/Bulan Penduduk | Hujan | Udara DBD Encludiean

Padang

1 | Maninjau/Januari 4,702 112 70 Terinfeksi 0
Tidak

4 | Panigoran/April 1,570 101 78.4 Terinfeksi | 14.86606875
Tidak

6 | Panigoran/Agustus 1,570 471 68.6 Terinfeksi | 28.86173938
Padang Tidak

3 | Maninjau/Juli 4,702 150 85 Terinfeksi 31.6227766
Tidak

7 | Sidomulyo/Maret 1,907 142 87.8 Terinfeksi | 40.85339643

Terlihat pada tabel diatas dengan menentukan K=5 atau 5 tetangga

terdekat dari data atau nilai terkecil menunjukkan bahwa klasifikasi uji 1 sebanyak
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5 Tidak Terinfeksi DBD. Selanjutnya perhitungan dilakukan dengan cara yang

sama dengan mencari tetangga terdekat dari setiap data uji yang baru. Berikut

merupakan hasil akhir klasifikasi dari data uji :

Tabel 4.5.5 Hasil Klasifikasi

Terinfeksi
NO | Daerah/Bulan DBD
Padang
1 | Maninjau/Januari Terinfeksi
Padang
2 | Maninjau/Desember Terinfeksi
3 | Panigoran/Januari Terinfeksi
4 | Panigoran/Oktober Terinfeksi
5 | Panigoran/November Terinfeksi
Tidak
6 | Panigoran/Desember Terinfeksi
Tidak
7 | Sidomulyo/Juli Terinfeksi
Tidak
8 | Sidomulyo/Agustus Terinfeksi
9 | Sidomulyo/September Terinfeksi
Tidak
10 | Karang Anyar/Juni Terinfeksi
Tidak
11 | Karang Anyar/Juli Terinfeksi
Tidak
12 | Karang Anyar/Agustus Terinfeksi
Karang Tidak
13 | Anyar/September Terinfeksi
Padang Tidak
14 | Halaban/September Terinfeksi
Padang
15 | Halaban/Oktober Terinfeksi
16 | Aek Korsik/Januari Terinfeksi
Tidak
17 | Aek Korsik/Februari Terinfeksi
18 | Purworejo/November Terinfeksi
Bandar
19 | Selamat/September Terinfeksi
20 | Aek Korsik/Oktober Terinfeksi

Prediksi

CLASS
PREDICTION

Tidak Terinfeksi

Tidak Terinfeksi

Tidak Terinfeksi

Terinfeksi

Terinfeksi

Tidak Terinfeksi

Tidak Terinfeksi

Tidak Terinfeksi

Tidak Terinfeksi

Tidak Terinfeksi

Tidak Terinfeksi

Tidak Terinfeksi

Tidak Terinfeksi

Tidak Terinfeksi

Tidak Terinfeksi

Tidak Terinfeksi

Tidak Terinfeksi

Terinfeksi

Tidak Terinfeksi

Terinfeksi
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Hasil klasifikasi dengan menggunakan metode K-NN menunjukkan bahwa
dari 20 data uji ada 16 wilayah yang tidak terinfeksi DBD, 4 wilayah yang
dinyatakan berisiko tinggi terkena penyakit DBD atau terinfeksi DBD. Maka dari
itu dari hasil prediksi yang telah dilakukan dengan menggunakan metode K-NN
dinyatakan jika Daerah Padang Maninjau dengan kepadatan Penduduk 4,702 km?
dan Curah Hujan sebesar 112 mm serta Kelembaban Udara sebesar 70%
dinyatakan tidak berisiko terkena atau terinfeksi DBD. Sedangkan pada daerah
Aek Korsik dengan Kepadatan Penduduk sebanyak 15.976 km? dan Curah Hujan
sebesar 101 serta dengan Kelembaban udara sebesar 76,1 dinyatakan berisiko

tinggi terinfeksi DBD.

4.7 Pembahasan

Setelah dilakukan penelitian dengan menggunakan metode Naive Bayes
dalam memprediksi penyebaran DBD di kecamatan aek kuo dari 20 data uji dan
76 data training yang telah dilakukan pengujian terdapat 11 kategori berisiko
tinggi terinfeksi DBD dengan melakukan perhitungan peluang ataupun
probabilitas. Sedangkan pengujian yang telah dilakukan dengan menggunakan
metode K-NN terdapat 4 kategori wilayah yang berisiko tinggi terinfeksi DBD.
Penelitian yang telah dilakukan ini menghasilkan suatu informasi yang sesuai
dengan tujuan data mining yaitu pola data training dan data testing untuk
mendapatkan informasi baru, memprediksi daerah mana yang berisiko tinggi
terinfeksi DBD. Proses klasifikasi menggunakan algoritma Naive Bayes, K-

Nearest Neighbor.
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Setelah proses pengklasifikasian telah selesai maka selanjutnya proses
pencarian tinggkat akurasi dari kedua algoritma tersebut. Proses klasifikasi dan
pencarian nilai akurasi menggunkan software Rapidminer. Dari proses tersebut
pencarian nilai akurasi dari algoritma Naive Bayes dan K-Nearest Neighbor maka
diperoleh nilai akurasi Navie bayes sebesar 95%, Precision 91%, Recall 100% dan
F1-Score sebesar 0,95 sedangkan K-NN sebesar 65,00 %, Precision 100%, Recall
36%, dan F1 Score 0,52 . Nilai akurasi membuktikan bahwa algoritma K-NN
kurang baik digunakan untuk melakukan prediksi sedangkan nilai akurasi Naive
Bayes = membuktikan bahwa Naive Bayes sangat baik digunakan untuk
memprediksi penyebaran daerah atau wilayah mana yang berisiko terinfeksi DBD

diwilayah Kec. Aek Kuo.

100



