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ABSTRAK

Perkembangan teknologi informasi menuntut masyarakat untuk terus
meningkatkan pengetahuan dan keterampilan, khususnya dalam pengolahan data.
Informasi telah menjadi komponen krusial dalam proses pengambilan keputusan.
Namun, kendala yang sering dihadapi adalah keterlambatan dalam memperoleh
informasi serta kesulitan dalam mengakses data yang masih tersimpan dalam
bentuk arsip fisik, sehingga menghambat efektivitas proses pengambilan
keputusan.Untuk menjawab tantangan tersebut, penelitian ini mengembangkan
sistem pengolahan data bantuan siswa berprestasi dengan memanfaatkan teknik
Data Mining menggunakan algoritma Naive Bayes. Metode NaiveBayes dipilih
karena mampu mengklasifikasikan data secara cepat dan akurat berdasarkan
perhitungan probabilitas dari setiap atribut yang dianalisis. Penelitian ini
menggunakan data siswa dari tahun 2020 hingga 2024 yang terdiri dari atribut
jenis kelamin, kelas, nilai akhir, dan tahun ajaran.Hasil dari penelitian ini
menunjukkan bahwa algoritma Naive Bayes mampu memprediksi status penerima
bantuan siswa berprestasi dengan tingkat akurasi yang cukup baik. Sistem ini
diharapkan dapat membantu pihak sekolah dalam proses pengambilan keputusan
yang lebih objektif, efisien, dan berbasis data.

Kata kunci: Metode Algoritma NaiveBayes: Pengolahan Data



ABSTRACT

In today's digital era, the advancement of information technology demands
individuals to continuously enhance their knowledge and skills, particularly in
data processing. Information has become a crucial component in decision-making
processes. However, common challenges such as delayved information retrieval
and difficulty accessing data stored in physical archives often hinder the
effectiveness of these processes.To address these issues, this study develops a data
processing system for student achievement aid using Data Mining techniques with
the Naive Bayes algorithm. The Naive Bayes method was chosen due to its ability
to classify data quickly and accurately based on the probability caleulation of
each analyzed attribute. This study utilizes student data from 2020 to 2024,
including attributes such as gender, class level, final score, and academic
yvear.The results indicate that the Naive Bayes algorithm can effectively predict
the eligibility status of student aid recipients with a high level of accuracy. This
system is expected to support schools in making more objective, efficient, and
data-driven decisions in distributing achievement-based educational aid.

Keyword :NaiveBayes Algorithm Method; Data Processing
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