BAB Il
METODE PENELITIAN

3.1 Kerangka Kerja Penelitian

Kerangka kerja penelitian adalah suatu struktur konseptual yang menjelaskan
hubungan antara konsep-konsep, variabel, dan teori yang digunakan dalam sebuah
penelitian. Kerangka ini berfungsi sebagai panduan sistematis dalam menyusun,
melaksanakan, dan menganalisis penelitian agar sesuai dengan tujuan dan rumusan

masalah yang telah ditetapkan.

[ ldentifikasi Masalah ]

v

Pengumpulan Data

Pra Pemrosesan
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[ Penentuan Cluster ]

v

[ Implementasi Algoritma ]

K-Means
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Gambar 3. 1 Kerangka Kerja Penelitian
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Dari gambar kerangka kerja diatas menjelaskan tentang :

1.

2.

8.

Mulai : Tahapan awal yang menandakan dimulainya proses penelitian
Identifikasi Masalah : Pada tahap ini, peneliti mengamati fenomena atau isu
yang terjadi di lapangan. Dalam hal ini adalah pengaruh konten TikTok
terhadap perilaku masyarakat Desa Lingga Tiga.

Pengumpulan Data : Data dikumpulkan dari masyarakat yang menjadi
responden.

Pra Pemrosesan Data : Pra-pemrosesan data adalah tahapan penting sebelum
data digunakan dalam proses analisis atau pengelompokan. Teknik yang
digunakan pada penelitian ini adalah penyebaran kuesioner

Penentuan Cluster : Sebelum algoritma dijalankan, peneliti harus
menentukan jumlah Klaster (nilai K) yang akan digunakan. Nilai ini bisa
ditentukan dengan metode seperti Davies-Bouldin Index (DBI), untuk
mengetahui berapa banyak kelompok optimal yang dapat dibentuk dari data
yang ada.

Implementasi Algoritma K-Means : Data yang telah diproses dimasukkan
ke dalam algoritma K-Means dimana dari penentuan centroid awal sampai
proses centroid stabil.

Pengujian Algoritma K-Means : Hasil dari proses clustering diuji untuk
menilai seberapa baik data telah dikelompokkan. Pengujian dilakukan
dengan mengevaluasi hasil klaster.

Selesai : Proses penelitian telah diselesaikan dengan tuntas.

37



3.2 Langkah-Langkah Penerapan Algoritma K-Means
Algoritma K-means diterapkan untuk Menentukan jumlah cluster dengan
mengelompokkan perilaku masyarakat berdasarkan pengguna pasif, pengguna
moderat dan pengguna aktif. Langkah- Langkah dari algoritma K-Means Clustering
yaitu sebagai berikut :
1. mengumpulkan data dan menyeleksi data. Data yang digunakan pada
penenli tian ini yaitu data masyarakat desa lingga tiga Menentukan
centroid awal. Centroid awal di pilih secara random dari dataset.

Tabel 3. 1 Data Sampel

Variabel
Seberapa Sering Anda Menggunakan TikTok? X1
Apa Alasan Utama Anda Menggunakan Aplikasi TikTok? X2
Apakah Anda mengikuti akun-akun yang berfokus pada salah satu jenis X3
konten di atas?
Seberapa sering konten yang Anda tonton di TikTok mendorong Anda
- — — X4
untuk melakukan interaksi di dalam aplikasi?
Apakah Anda pernah membuat dan mengunggah konten sendiri X5
setelah melihat konten/tren TikTok yang Anda tonton?
Pernahkah Anda membagikan konten TikTok dan berdiskusi secara %6
langsung dengan teman atau keluarga mengenai konten yang Anda lihat?
Nama Lengkap X1 X2 X3 X4 X5 X6
Bayu Pangestu Aji Kadang-Kadang Kuliner Banyak Sering Jarang Jarang
Agung Kesuma Aji Sering Hiburan & Edukasi Cukup Kadang - Kadang Jarang Jarang
Parlindungan Simatupang Jarang Hiburan & Edukasi Tidak Jarang Tidak Pernah Jarang
Sahrul Kadang-Kadang| Tren & Viral Cukup Sering Jarang Sering
Redi Barmansyah Kadang-Kadang| Hiburan & Edukasi Banyak Sering Kadang-Kadang Sering
ARI MUJIANTO Jarang Shoping Cukup Sering Kadang-Kadang Jarang
Armansyah Simatupang Sering Hiburan & Edukasi | Sangat Banyak Sering Sering Sangat Sering
Wiwik Kadang-Kadang Shoping Sangat Banyak Sering Sering Jarang
KEVIN APRIAN Jarang Tren & Viral Sedikit Kadang - Kadang Jarang Sering
Susilawati Kadang-Kadang Shoping Sangat Banyak| Sangat Sering Sering Sering
RIKI PERDAMEAN NASUTION | Kadang-Kadang| Hiburan & Edukasi Sedikit Kadang - Kadang Jarang Tidak Pernah
FEBY JARKASIH Sering Hiburan & Edukasi | Sangat Banyak| Kadang - Kadang Sering Kadang - Kadang
RAPI ARIANDA Sering Tren & Viral Banyak Jarang Kadang-Kadang Jarang
Suroto Kadang-Kadang| Tren & Viral Banyak Jarang Jarang Jarang
Turiana lestari Saragih Kadang-Kadang Shoping Sedikit Kadang - Kadang | Kadang-Kadang Sering
Sugiarti Sering Shoping Sangat Banyak Sering Jarang Jarang
ANDI Sangat Jarang | Hiburan & Edukasi Sedikit Jarang Tidak Pernah | Kadang - Kadang
Rudi Sangat Sering Tren & Viral Banyak Sangat Sering Sering Sangat Sering
Rahman Jarang Hiburan & Edukasi Sedikit Tidak Pernah Jarang Kadang - Kadang
Cupiatik Sangat Jarang | Hiburan & Edukasi Cukup Jarang Jarang Kadang - Kadang
Samani Sangat Sering Tren & Viral Sedikit Kadang - Kadang Sering Sering
Sukatmi Jarang Shoping Tidak Tidak Pernah Jarang Tidak Pernah
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Nama Lengkap X1 X2 X3 X4 X5 X6
Salem Sering Ekspresi Diri Cukup Jarang Jarang Sering
SUHERI Sering Ekspresi Diri Banyak Sering Jarang Kadang - Kadang
EFRINA SARI Sangat Jarang | Hiburan & Edukasi Tidak Tidak Pernah | Tidak Pernah | Tidak Pernah
Sugianto Sangat Sering | Hiburan & Edukasi Cukup Sering Tidak Pernah Jarang
RATINO Sering Hiburan & Edukasi Sedikit Kadang - Kadang| Tidak Pernah Jarang
MUJIATI Kadang-Kadang Shoping Banyak Kadang - Kadang Jarang Jarang
Rani Pitriani Sangat Sering Shoping Sangat Banyak| Sangat Sering Sering Sering
Irwansyah Sangat Jarang | Hiburan & Edukasi | Sangat Banyak | Kadang - Kadang Jarang Kadang - Kadang
Sely Novianti Sangat Sering Shoping Banyak Sangat Sering Sering Sering
Salsabila Sering Shoping Banyak Sangat Sering Sering Jarang
Anggraeni Jarang Hiburan & Edukasi Cukup Jarang Tidak Pernah Jarang
RENA Sering Shoping Sangat Banyak Jarang Kadang-Kadang| Sangat Sering
Ririn Sering Shoping Sangat Banyak Sering Jarang Kadang - Kadang
Frengky Sering Hiburan & Edukasi | Sangat Banyak| Tidak Pernah Jarang Jarang
Wulandari Sering Shoping Cukup Sering Kadang-Kadang| Tidak Pernah
Sastra alfaet Kadang-Kadang | Hiburan & Edukasi Banyak Tidak Pernah Jarang Tidak Pernah
Al vino Saprian Jarang Tren & Viral Cukup Jarang Sering Tidak Pernah
Satrio Abimayu Kadang-Kadang | Hiburan & Edukasi | Sangat Banyak Sering Jarang Jarang
Siswanto Jarang Hiburan & Edukasi | Sangat Banyak| Kadang - Kadang Sering Jarang
Pipin juliana Kadang-Kadang Shoping Sangat Banyak Sering Sangat Sering Jarang
Nazwa Adelia Sering Tren & Viral Tidak Sangat Sering Sering Jarang
Aldi Sering Shoping Sangat Banyak| Kadang - Kadang Sering Kadang - Kadang
Amelia Sundari Sering Hiburan & Edukasi Cukup Jarang Sering Sering
Sahkila Sering Tren & Viral Banyak Sangat Sering Sering Sangat Sering
Citra ayira Sering Tren & Viral Cukup Tidak Pernah | Sangat Sering | Sangat Sering
Bambang Arifin Kadang-Kadang | Hiburan & Edukasi | Sangat Banyak| Tidak Pernah Sering Jarang
Mayrani Sering Hiburan & Edukasi | Sangat Banyak| Tidak Pernah Sering Sering
Febri Sabandi Sering Hiburan & Edukasi Banyak Kadang - Kadang| Sangat Sering Sering

2. Melakukan transformasi data pada variabel menjadi angka numerik

Tabel 3. 2 Transformasi Data

Variabel

Sebelum Diubah

Sesudah Diubah

Sangat Jarang

[SN

Jarang

X1

Kadang-Kadang

Sering

Sangat Sering

Hiburan & Edukasi

Tren & Viral

X2

Kuliner

Shoping

Ekspresi Diri

Tidak

Sedikit

X3

Cukup

Banyak

Sangat Banyak

Tidak Pernah

Jarang

X4

Kadang - Kadang

Sering

Sangat Sering

QB |IWIN|IPIO|IR|IWINIFP|IO|RIWIN|IR(OIRWIN
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Variabel | Sebelum Diubah

Sesudah Diubah

Tidak Pernah

1

Jarang

X5 Kadang - Kadang

Sering

Sangat Sering

Tidak Pernah

Jarang

X6 Kadang - Kadang

Sering

Sangat Sering

g [wN(FR[OB[WN

3. Tentukan k sebagai jumlah cluster atau kelompok yang diinginkan.
Pada langkah yang pertama, akan ditentukan jumlah kelompok yang

ingin dibentuk atau disimbolkan dengan (k). Jumlah k yang ingin

dibentuk yaitu sebanyak 3.

4. Menentukan centroid awal. Centroid awal di pilih secara random dari

dataset.
Tabel 3. 3 Centroid Iterasi 1
DATAKE | CENTROID | X1 | X2 | X3 | X4 | X5 | X6
1 1 3 3 4 4 2 2
2 2 4 1 3 3 2 2
3 3 2 1 1 2 1 2

Pada tabel di atas hanya dipilih varibel-varibel yang akan dihitung dengan

algoritma K-Means

5. Menghitung jarak antara tiap data dengan masing-masing centroid dengan

menggunakan rumus jarak Euclidean Distance.

d(z,y) = \/(171 — 1)’ + (22 — 92)* + ... + (T — Yn)?
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Menghitung jarak ke C1

JB-32+(B-32+(@4-42+{@-42+2-22+(2-2)2 =0

Menghitung jarak ke C2

VB-42+B-1)2+(“-32+(4-3)2+(2-2)2+(2-2) =264

Menghitung jarak ke C3

JGB-22+GB-1)2+(@-1D2+(@A-2)2+2-12+(2—-2)2 =435

Tabel 3. 4 Jarak Tiap Data Dengan Centroid Awal

DATA | X1 X2 | X3 | X4|X5|X6| C1 | C2 | C3
1 3 314 |4 |22 0 |265]|4.36
2 4 13|32 ]2 |265| 0 |3.16
3 2 1 /1|2 |1)]2 436|316 O
4 3 2 | 3 |4 |2 |4 |245|265|3.87
5 3 1144 ]3] 4 3 |2.83]|4.69
6 2 4 13|14 |3 ]2 2 | 3.87|4.58
7 4 1|5 |4 ] 4|5 436|424)|6.48
8 3 4 |5 |4 |4 ]2 |245|436]|6.24
9 2 2 | 2|3 |2 |4 332316283
10 3 4 |55 |4 | 4 ]332|510]6.93
11 3 1|12 |3 ]2 |1]316|173|224
12 4 1|53 |4 |3 |346| 3 |557
13 4 2 |4 | 2|3 |2 |265| 2 |424
14 3 2 |4 |2 | 2|2 224 2 |3.46
15 3 4 | 2 |3 |3 |4 |33 4 |447
16 4 4 |54 |2 |2 |173|3.74|5.83
17 1 112 |2 |1 |3 |424|361|1.73
18 5 2 |4 |5 |4 |5 |436|447|6.78
19 2 112 |1]2 |3 |43|316| 2
20 1 1|3 |2 ]2 |3 |374]|332)|265
21 5 2 |2 |3 | 4|4 4241332 5
22 2 4 11| 1|2 |1 |458]|4.69|3.46
23 4 S |3 ]2 |2 |4 |374|458|5.39
24 4 S |44 ]2 |3 ]245|436|592
25 1 1|11 ]1] 1 529]|436|1.73
26 5 1 3|4 |1)] 2 |316|1.73|4.12
27 4 12 |3 |1 ]2 (332|141 |245
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DATA | X1 X2 | X3 | X4 | X5|X6| ClL | C2 | C3
28 3 4 | 4|3 |2 |2 |141]332]|458
29 5 4 | 5|5 |4 |4 |387]510]7.48
30 1 1 |5 |3 ]2 | 3 |332|374|447
31 5 4 |4 |5 |4 |4 |374/480]| 7
32 4 4 |4 |5 |4 ]2 |265]424]|6.32
33 2 1|3 |2 |1]| 2 332|245 2
34 4 4 |52 |3 |5 [412]4.906.48
35 4 4 15|14 |23 2 | 3.87|5.92
36 4 1 5|1 |2 | 2 |387]|283]|4.69
37 4 4 | 3 |4 |3 |1 |224)346|5.10
38 3 114 |1|2 |1 |374]265|361
39 2 2 |3 |2 |4 |1 |346|332]387
40 3 1 | 5|42 |2 |224]245|4.69
41 2 1|53 |4 ]2 |332]|346|5.10
42 3 4 |54 |5 ]2 [332]490]6.78
43 4 2 |1 |5 |42 4 |3.61]|4.80
44 4 4 1513|413 3 |4.246.32
45 4 1|3 |2 |4 | 4 424 3 |458
46 4 2 145|415 4 |4.36]|6.40
47 4 2 1 3|1 |5 |5 |548|4.80|592
48 3 1 | 5|1 ] 4|2 |424]3.61]|5.20
49 4 1|5 |1 ]4]| 4 480| 4 |583
50 4 14| 3 |5 ] 4 |436]|3.74|5.83

Pada tabel diatas dapat hasil dari perhitungan jarak tiap data dengan masing-
masing centroid yang sudah ditentukan yaitu centroid 1, centroid 2, dan centroid 3
dengan rumus Euclidean Distance.

6. Mengelompokan objek berdasarkan jarak terdekat dengan centroid.

Gunakan fungsi MIN() untuk menentukan keanggotaan cluster berdasarkan
jarak terdekat.

Tabel 3. 5 Cluster Iterasi 1

DATA | X1 | X2 | X3 | X4 | X5 |X6| C1 | C2 | C3 | MIN | CLUSTER
1 313|442 ]2 0 /1265436 O 1
2 4 113|132 |2 |265| 0 |316| O 2
3 2 1)1 2 1|2 |43]316| 0 0 3
4 3|12 |3 |4 ] 2|4 |245]265|387]| 245 1
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DATA | X1 | X2 | X3 | X4 | X5|X6| C1 | C2 | C3 | MIN | CLUSTER
5 3|11 ,4]14]|3)|4 3 |2.83]4.69]| 2.83 2
6 2 |43 |4] 3|2 2 | 387458 | 2 1
7 4 |1 | 5| 4| 4|5 |436|424|648 | 4.24 2
8 3|4 |5 |4 |4 |2 |245|436|6.24| 245 1
9 2 | 2|2 3|2 |4 33316283 2.83 3
10 3|4 |5 |5 |4 ] 4[332]510]6.93] 3.32 1
11 3 /112 |3 ]2 |1|316|173|224| 173 2
12 4 1|5 |3 |4 ] 3 |346| 3 |557| 3 2
13 4 |2 |42 |3 |2 |265| 2 |424| 2 2
14 312 |42 |2 |2 |224| 2 |346| 2 2
15 314 |2 |3 |3 |4 |332| 4 447|332 1
16 4 |4 |5 |4 |2 |2 |173|374|583]|1.73 1
17 1112213 |424|361|1.73|1.73 3
18 S |2 | 4|5 |45 |436|447|6.78| 4.36 1
19 2 |12 1|2 |3 |43 |316| 2 2 3
20 111|322 |3 |374|332]|265]| 265 3
21 5|12 |2 |3 |4 |4 424|332 5 |332 2
22 2 |4 11| 2|1 |458|469 346 3.46 3
23 4 |5 | 3|2 |2 |4 374458539 3.74 1
24 4 |5 |4 | 4|2 |3 |245]436|592] 245 1
25 1|11 |1 ]1|1/|529|436|173|1.73 3
26 S| 134|112 |316|173|412|1.73 2
27 4 11 |2 |3 |12 (332|141 245|141 2
28 3|4 |43 ]2 |2 |141]332]458| 141 1
29 S| 4|5 |5)] 4| 4 |387]510|748] 3.87 1
30 1|11 |5 |3 |2 |3 |332|374|447| 332 1
31 S| 4|45 |44 374480 7 |3.74 1
32 4 |4 | 4|5 |4 ] 2 |265|424)|6.32]| 265 1
33 2 |1 3|2 | 1|2 |33|245| 2 2 3
34 4 |4 | 5|2 |3 |5 4121490648 4.12 1
35 4 |4 5|4 ]2 3 2 |387]592] 2 1
36 4 |1 |5 |1 ]2 | 2 |387]283]|4.69| 2.83 2
37 4 |4 | 3|4 |3 |1 |224]346|510] 2.24 1
38 3|14 1|2 |1 |374|265|361| 265 2
39 2 |2 |3 ]2 |4 |1 |346|332)|3.87|3.32 2
40 3|1 |5 |4 | 2|2 224245469 | 2.24 1
41 2 |1 |5 |3 |4 |2 |33|346|510| 3.32 1
42 3|14 |5 |45 ]2 [332]490|6.78 | 3.32 1
43 4 12 |1 |5] 4] 2 4 |3.61]|4.80]| 3.61 2
44 4 14 |5 |3 |43 3 14241632 3 1
45 4 |1 | 3|2 |4 |4 424 3 |458| 3 2
46 4 12|45 |45 4 1436|640 | 4 1
47 4 12| 3|1 ]5 ] 5 |548|4.80)592]4.80 2
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DATA | X1 | X2 | X3 | X4 | X5|X6| C1 | C2 | C3 | MIN | CLUSTER
48 3|11 |5 |1| 4|2 [424|361|520)| 361 2
49 4 |1 |5 | 1|4 ] 4|48 | 4 |583| 4 2
50 4 |1 |4 |3 |5 ]| 4 |436|3.74|583| 3.74 2

Tabel diatas menunjukkan data yang masuk dalam cluster yang sudah
ditentukan yaitu cluster 1, cluster 2, dan cluster 3 dengan menghitung nilai
minimum dari masing-masing centroid.

7. Menentukan centroid baru dengan rumus dibawabh ini.
— : \2
d = Xim(xi — yi)
Tentukan posisi centroid yang baru dengan cara menghitung nilai rata-rata

dari data-data yang terletak pada centroid yang sama.

Tabel 3. 6 Centroid lterasi 2

DATAKE | CENTROID | X1 | X2 | X3 | X4 | X5 | X6
1 1 3.48|3.39|4.22|3.87|3.09]|3.04
2 2 3.74 1132 | 353|253 |3.16|2.74
3 3 163 | 15 |188|175| 15 | 2.38

8. Ulangi langkah ke 3 untuk menghitung jarak data dengan masing-masing
centroid.

Tabel 3. 7 Jarak Tiap Data Dengan Centroid Iterasi 2

DATA | X1 | X2 | X3 | X4 | X5 | X6 | C1 | C2 | C3
1 3134142 |2 ]165|277|3.76
2 4 |1 13|32 ]2 1324]|160]3.02
3 2 |1 )12 |1 ]2 |521|387)|127
4 312 | 3|42 ] 4 |240]253)3.37
5 311,414 ]3] 4 [263]216)|4.08
6 2 |4 |3 14|32 227364389
7 4 |1 ] 5|4 4] 5 [336]322]582
8 3 14154 4] 2 ]178]3.65]542
9 2 |22 ]3] 2|4 ]345]3.00]220
10 3 141554 ] 4 [206[428]6.11
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DATA | X1 | X2 | X3 | X4 | X5 | X6| C1 | C2 | C3
11 3 1112 |32 |1 1412|275]242
12 4 |1 |5 |3 |4 |3 ]286[1.83)|4.88
13 4 12 142 3|2 1262127359
14 312 4|2 |2 |2 1282|184]267
15 31412 |33 |4 1268345382
16 4 |4 15|42 ]2 ]188|367]521
17 1|12 ]2 |13 49 386|117
18 5 | 24|15 |4 |5 1320377631
19 2 |12 ]1 ]2 |3 |472]303]|127
20 1|13 ]2 ]2 |3 ]425|3.09)]1.62
21 S | 212 34 |4 1342]263|4.70
22 2 |4 1111 ]2 | 1]515/483|3.14
23 4 |5 132 |2 ] 4]315[414]4.70
24 4 151414 ]2 |3 ]203]4.18)5.30
25 1 /1] 1111 624/490]203
26 5 |1 /3141 ] 2 [387[3.06)4728
27 4 |1 12 |3 |12 ]414|281)|280
28 31414 3|22 1192|317 382
29 S |4 5|54 ] 4 [251]440)6.85
30 1 /1|53 ]2 |3 |380]338]|3.55
31 S | 4141544 240[4.18)|6.45
32 4 |4 1415 |4 ]2 [197[386]|5.78
33 2 |1 [ 3 ]2 |1 |2 [428]298|145
34 4 |4 152 |3 |5 ]293]3.86]5.56
35 4 |4 154 |2 |3 ]157[361]523
36 4 |1 5|12 ]2 414|256 |4.08
37 4 |4 134 |3 ] 1]251[357]473
38 3 /1] 412 ] 1]443]275]3.06
39 2 |2 3 ]2 41 ]376]279|3.14
40 3 115 42 |2 1297262417
41 2 |1 /51314 ]2 [33]260)4.26
42 314|545 |2 ]244]14.00]5.9
43 4 12 |1 |54 ]2 ]397[3.78|4386
44 4 14 |5 |3 |43 ]169]|3.23|546
45 4 |1 3|2 4] 4 357174401
46 4 |2 145 |4 |5 [286[357]584
47 4 |2 13| 1|5 |5 [441[341]518
48 3|11 5] 14 |2 [409]253]434
49 4 |1 5|1 4] 4 1[407]264]5.01
50 4 111413 |5 ] 4 [337[237]5.18
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9. Ulangi langkah ke 4 untuk menentukan data yang masuk dalam cluster

yang sudah ditentukan yaitu cluster 1, cluster 2, dan cluster 3.

Tabel 3. 8 Cluster lIterasi 2

DATA | X1 | X2 | X3 | X4 | X5 | X6 | C1 | C2 | C3 | MIN | CLUSTER KET
1 3 1383|4142 |2 165|277 |3.76]1.65 1 AMAN
2 4 |1 13|32 |2 ]324]|160]3.02]|1.60 2 AMAN
3 2 |1 |12 | 1|2 |521|387 127|127 3 AMAN
4 312 | 3|4 |2 |4 ]1240]253|337]240 1 AMAN
5 3 1114|143 |4 ]263]216|4.08] 2.16 2 AMAN
6 2 |4 | 3|43 |2 |227]364|389] 227 1 AMAN
7 4 11|54 |4 |5 |336]322]582]3.22 2 AMAN
8 314|544 ]2 |178]365|542]1.78 1 AMAN
9 2 |2 12|32 |4 [345]3.00]220]2.20 3 AMAN
10 314 |5 |54 |4 206|428 |6.11 | 2.06 1 AMAN
11 311 |2 3|2 |1 1412|275|242]|242 3 BERUBAH
12 4 11|53 |4 |3 /286[1.83|4.88] 1.83 2 AMAN
13 4 |2 14|12 3|2 1262|127 ]359]1.27 2 AMAN
14 312 | 412 |2 ]2 |282]184)|267|184 2 AMAN
15 31412 | 3|3 |4 ]1268|345|382]|2.68 1 AMAN
16 4 |4 15|42 |2 ]188|367|521|1.88 1 AMAN
17 1 /12213 /49%]386|117]117 3 AMAN
18 512 |4 |54 |5 ]320]377|6.31]3.20 1 AMAN
19 2 |1 12|12 |3 |472]303]|127 127 3 AMAN
20 1 113 ]2 |2 |3 ]425]/309]|162]1.62 3 AMAN
21 5 |2 12 |34 |4 342263470 2.63 2 AMAN
22 2 |4 11|12 ] 1]515]/483]314 314 3 AMAN
23 4 |5 |32 |2 |4 1315/414]4.70]3.15 1 AMAN
24 4 |54 142 |3 ]203]4.18]|5.30] 2.03 1 AMAN
25 1711111 ]624]490|203]2.03 3 AMAN
26 5 |13 ]4 1] 2 |387]3.06]4.28] 3.06 2 AMAN
27 4 |1 12 |31 ]2 4141281280 2.80 3 BERUBAH
28 31414 3|2 |2 ]192|317|382]1.92 1 AMAN
29 5 14| 5|54 |4 1251440685251 1 AMAN
30 1 /1|53 ]2 |3 /380]338]|35]338 2 BERUBAH
31 5 144|514 |4 1240]418 645|240 1 AMAN
32 4 |4 14|54 |2 1197386578197 1 AMAN
33 2 |1 3|2 |1 ]2 |428]298|145]1.45 3 AMAN
34 4 14 |52 |3 |5 ]293]386]|556] 293 1 AMAN
35 4 14 |54 |2 |3 ]157][361|523]|157 1 AMAN
36 4 11 |5 |12 |2 414|256 |4.08 | 2.56 2 AMAN
37 4 14 314 |3 |1 ]251[357[473]251 1 AMAN
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DATA | X1 | X2 | X3 | X4 | X5 | X6 | C1 | C2 | C3 | MIN | CLUSTER KET
38 311 41|21 1443|275|3.06]|275 2 AMAN
39 2 12 |32 |41 376]279|314]|279 2 AMAN
40 311 | 5142 |2 297|262 417|262 2 BERUBAH
41 2 |1 |53 |4 ]2 33260426260 2 BERUBAH
42 3 14 |54 |5 ]2 |244]400)595]|244 1 AMAN
43 4 12 |15 |4 ]2 397378486 ] 3.78 2 AMAN
44 4 14 153 |4 ]3]169[323|546]1.69 1 AMAN
45 4 11 |32 |44 |357]174[401]1.74 2 AMAN
46 4 |2 | 45|45 |28[357|584]| 286 1 AMAN
47 4 12 | 3] 1|5 |5 ]441[341|518] 341 2 AMAN
48 311 | 5|14 ]2 [409]253]434]253 2 AMAN
49 4 11|51 4] 4 407]264[5.01] 2.64 2 AMAN
50 4 11|43 |5 |4 |337]237]518] 2.37 2 AMAN

10. Mentukan centroid baru lagi karena masih ada cluster yang masih

berpindah. dengan cara yang sama menghitung nilai rata-rata dari data-data

yang terletak pada centroid yang sama.

Tabel 3. 9 Centroid lterasi 3

DATAKE | CENTROID | X1 | X2 | X3 | X4 | X5 | X6
1 1 3.71375|41]395|3.15]|3.15
2 2 35|13 39| 26 [325| 2.8
3 3 2 |14 119 2 15 | 2.2

centroid.

Tabel 3. 10 Jarak Tiap Data Dengan Centroid Iterasi 3

DATA

X
[N

X
N
X
w

X
N

X
o1

X
>

Cl

C2

C3

1.93

2.70

3.50

3.52

1.87

2.58

5.46

4.10

1.12

2.61

2.55

3.17

2.97

1.95

3.88

2.35

3.61

3.78

3.55

2.99

5.64
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1.85

3.45

5.26
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11. Ulangi langkah ke 3 untuk menghitung jarak data dengan masing-masing




DATA | X1 | X2 | X3 | X4 | X5 | X6| C1 | C2 | C3
9 2 |22 ]3| 2|4 ]365]|308]|220
10 3|45 |5 |4 |4 ]198|4.06|599
11 3|12 |3 ]2|1]439]299]|196
12 4 1|5 |3 |4 ] 3 ]318|152]4.65
13 4 |2 14|12 |3 ]2 ]288[135]3.33
14 3|2 |42 |2 ]2 ]316|182]246
15 3 412 |3 |3 |4 ]257[358]3.78
16 4 |4 15|42 ]2 ]190]359]497
17 1112 |2 |1 |3 |526|393]|1.44
18 S| 2|4 |5 |4 |5 |316]|373|6.07
19 2 |12 |1]2 |3 [499|318|144
20 1 /1|3 ]2 |2 |3 |461]302]|181
21 S |2 |23 ]4 ] 4 (339]|292|446
22 2 4|11 ]2 |1 |522|503]|320
23 4 |51 3|2 |2 | 4]29]426]4.65
24 4 |54 4|2 |3 ]173|418 512
25 11,1 |1]11/|651|506]|216
26 S |1 (3 ]4 |1 |2 ]405]329]|3.83
27 4 |1 ]2 |3 |1 ]2 |435[313]|234
28 3 414 |3 |2 | 2|203]|315]3.67
29 S | 4|5 |5 |4 |4 ]226|430]|6.62
30 1|1 5|3 ]2 |3 |423|3.05|356
31 S|4 |4 |5 |4 ] 4 |208]|4.16)6.22
32 4 |4 14|54 ]2 |182]|381]552
33 2 |1 3|2 |1] 2 |463|3.04)|129
34 4 | 4 |5 |2 |3 |5 ]287|374]552
35 4 |14 |5 |4 |2 |3 ]152]|351|503
36 4 |1 |5 |1 | 2| 2 |445|251|3.88
37 4 |4 |13 |4 |3 | 1]245|/3.69]|4.43
38 3|14 1|2 |1 477|278 287
39 2 |2 |3 ]2 |4 |1 ]404]278|3.04
40 3|1 (5|4 |2 |2 ]339]|239]|3.88
41 2 |1 |5 |3 |4 |2 |377]222|4.13
42 3 4|5 |4 |5 | 2 |247|3.80]5.80
43 4 |2 1|5 4] 2 [399]4.01]452
44 4 |4 15| 3|4 ] 3 ]162]|3.08]5.32
45 4 113 ]|2 |4 ] 4 ]376[1.87]3.85
46 4 |2 |45 |4 |5 ]290]345]5.64
47 4 |2 | 3|1 |5 |5 |446|347|5.16
48 3|1 |5 |1 | 4| 2 |443|230|4.25
49 4 |1 |5 |1 | 4| 4 431|247 |4.93
50 4 |1 |43 |5 | 4 ]357|224]501
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12. Ulangi Langkah ke 4 untuk menentukan data yang masuk dalam cluster

yang sudah ditentukaan yaitu cluster 1, cluster 2, dan cluster 3.

Tabel 3. 11 Cluster Iterasi 3

DATA | X1 | X2 | X3 | X4 | X5 |X6| C1 | C2 | C3 | MIN | CLUSTER KET
1 3 |3 |44 |2 ]2 [193]270|350]| 193 1 AMAN
2 4 11|33 |2 |2 |352|187]|258] 187 2 AMAN
3 2 |1 11|21 ]2 |546]410|112] 112 3 AMAN
4 3|12 | 3|4 |2 |4 ]261]255]317] 255 2 BERUBAH
5 3|1 4|43 |4 ]297]195|3.88| 195 2 AMAN
6 2 |4 |3 | 4|3 |2 |23|361|3.78]|235 1 AMAN
7 4 |1 |5 |4 |4 |5 (355|299 |564]|299 2 AMAN
8 314 |5 4|4 |2 |18|345|526]|1.85 1 AMAN
9 2 12 |2 |3 |2 |4 ]365/308|220]2.20 3 AMAN
10 314 |55 |4 |4 ]198|406|599]|1.98 1 AMAN
11 3112 |3 |2 |1]439|299 196|196 3 AMAN
12 4 |15 |3 |4 |3 ]318|152|4.65]|1.52 2 AMAN
13 4 |2 4|2 |3 |2 ]288|13|333]|1.35 2 AMAN
14 3|12 4|2 |2 ]2 |316]182|246| 1.82 2 AMAN
15 3 |42 | 3|3 | 4 |257]358]|3.78]| 257 1 AMAN
16 4 |4 |54 |2 ]2 ]19]|359]|4.97]| 190 1 AMAN
17 1|12 ]2 |1 |3 |526|393|144 | 144 3 AMAN
18 5|24 |5 |45 |316]3.73|6.07 | 3.16 1 AMAN
19 2 |1 2|12 |3 [499]318|144 | 144 3 AMAN
20 1 (1|32 ]2 |3 /461302181181 3 AMAN
21 S |2 2|3 |4 ] 4 [339]292|446| 292 2 AMAN
22 2 14 |1 |1|2|1]522|503|320]3.20 3 AMAN
23 4 |5 |3 |2 |2 |4 129|426|465]| 295 1 AMAN
24 4 |5 |4 |42 |3 |173|418|512|1.73 1 AMAN
25 1 (1|11 )]1)]1|651|506]|216| 2.16 3 AMAN
26 5 11|34 |1]| 2 |405|329|383]3.29 2 AMAN
27 4 |1 ]2 |3 |1 |2 |435|313|234| 234 3 AMAN
28 3|14 |4 |3)|2 ]2 |203]315|3.67]2.03 1 AMAN
29 5S|4 |5 |5 |4 ] 4 ]22]430|6.62 | 2.26 1 AMAN
30 111 |5 ]3] 2|3 ]423]3.05]3.56]|3.05 2 AMAN
31 S |44 |5 |4 ] 4 |208|416|6.22 | 2.08 1 AMAN
32 4 |4 |45 |4 ]2 |182|381|552] 182 1 AMAN
33 2 |1 |13 |2 |1 ]2 |463]304|129|1.29 3 AMAN
34 4 |14 |52 |3 |5 |287|374|552| 287 1 AMAN
35 4 14| 5|42 |3 |152|351]|5.03] 152 1 AMAN
36 4 |1 |5 | 1|2 | 2 (445|251 |388)| 251 2 AMAN
37 4 | 4 3|4 |3 |1 |245|3.69 443|245 1 AMAN
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DATA | X1 | X2 | X3 | X4 | X5 | X6 | C1 | C2 | C3 | MIN | CLUSTER KET
38 3 1 4 1 2 1 | 477278287 | 2.78 2 AMAN
39 2 2 3 2 | 4 1 1404278304 2.78 2 AMAN
40 3 1 5141 2 2 1339239388 239 2 AMAN
41 2 1 5 3 4 2 |3.771222|4.13]| 2.22 2 AMAN
42 3 4 5 4 5 2 | 247|380 5.80 | 247 1 AMAN
43 4 2 1 5 4 2 1399|401 452 3.99 1 BERUBAH
44 4 | 4 513 | 4|3 |162|3.08|532]1.62 1 AMAN
45 4 1 3 2 | 4| 4 376|187 |3.85]| 1.87 2 AMAN
46 4 | 2 4 | 5|4 |5 |29 345|564 | 290 1 AMAN
47 4 | 2 3 1 | 5|5 |446|347|5.16 | 3.47 2 AMAN
48 3 1 5 114 2 14431230425 2.30 2 AMAN
49 4 1 5 1 | 4 | 4 431|247 493 | 2.47 2 AMAN
50 4 1 4 | 3 | 5 | 4 357224501224 2 AMAN

13. Mentukan centroid baru lagi karena masih ada cluster yang masih
berpindah. dengan cara yang sama menghitung nilai rata-rata dari data-
data yang terletak pada centroid yang sama.

Tabel 3. 12 Centroid Iterasi 4
DATAKE | CENTROID | X1 | X2 | X3 | X4 | X5 | X6
1 1 3751375 | 4 4 13.25]3.05
2 2 345| 13 | 4 [255]315] 2.9
3 3 2 |14 119] 2 | 15| 22

14. Ulangi langkah ke 3 untuk menghitung jarak data dengan masing-
masing centroid dan menentukan data yang masuk dalam cluster yang
sudah ditentukaan yaitu cluster 1, cluster 2, dan cluster 3.

Tabel 3. 13 Cluster Iterasi 4
DATA | X1 | X2 | X3 | X4 | X5 | X6 | C1 | C2 | C3 | MIN | CLUSTER KET
1 3 3 4 4 2 2 1195|271 |350| 1.95 1 AMAN
2 4 1 313 2 2 | 351]193]|258| 193 2 AMAN
3 2 1 1 2 1 2 546411 112|112 3 AMAN
4 3 2 3 | 4 2 | 4 1266|252]|3.17| 252 2 AMAN
5 3 1 4 | 4|3 |4 301190388 1.90 2 AMAN
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DATA | X1 | X2 | X3 | X4 | X5 | X6 | C1 | C2 | C3 | MIN | CLUSTER | KET
6 2 14131413 ]2 ]230]365|3.78]230 1 AMAN
7 4 |1 54145 1360|294 |564|294 2 AMAN
8 314|544 |2 ]181]348|526]1.81 1 AMAN
9 2 12|23 |2 |4 ]369|305|220]2.20 3 AMAN
10 314 | 5|54 |4 ]202]405|599] 202 1 AMAN
11 31112 |32 |1 ]43 30719 |19 3 AMAN
12 4 |1 |53 |4 |3 [319[153]4.65] 153 2 AMAN
13 4 |2 412 |3 ]2 ]288[139]333]139 2 AMAN
14 312 412 |2 |2 321177246177 2 AMAN
15 3 1412 |33 |4 |257]360]|3.78]| 257 1 AMAN
16 4 |4 | 5142 ]2 19 [358]497]195 1 AMAN
17 1112 ]2 |1 |3 |531|388|144)|1.44 3 AMAN
18 5 |24 |54 |5 ]316]3.75|6.07 | 3.16 1 AMAN
19 2 |1 21 ]2 |3 |502]315/144|144 3 AMAN
20 1 ]1 3 ]2 ]2 |3 /46629181181 3 AMAN
21 5 12|23 |4 ] 4 1333300446/ 3.00 2 AMAN
22 2 14111112 ]1]519|507]320]3.20 3 AMAN
23 4 |5 3|2 |2 |4 1301]422|465]3.01 1 AMAN
24 4 |5 14142 |3 ]179]417|512]1.79 1 AMAN
25 1 /1)1 ]1]1]1/651]507]|216] 2.16 3 AMAN
26 5 |1 |34 |1 ]2 |404|332|383]3.32 2 AMAN
27 4 11 ]2 ]3| 1|2 |433[317[234]234 3 AMAN
28 314 4|32 |2 ]207]313|3.67]2.07 1 AMAN
29 5 |4 |5 |54 |4 1226]432|6.62 | 2.26 1 AMAN
30 1 1|5 ]3] 2|3 43|29 35|29 2 AMAN
31 S |4 14|54 |4 1202]420|6.22 | 2.02 1 AMAN
32 4 |4 14154 ]2 ]167[3.89]552] 1.67 1 AMAN
33 2 |1 3] 2|12 [467]299129]1.29 3 AMAN
34 4 |4 5] 2|3 |5 ]300]3.65]5.52] 3.00 1 AMAN
35 4 |4 151412 |3 ]164|347 503 1.64 1 AMAN
36 4 |1 5|1 ]2 |2 1450|243 388|243 2 AMAN
37 4 |4 13143 |1 1232|379[443]|232 1 AMAN
38 311 14112 |1 ]478|276|287|276 2 AMAN
39 2 |2 |32 |41 1399|287 |3.04] 287 2 AMAN
40 311|514 |2 |2 |343/235|388]235 2 AMAN
41 2 |1 |5 |3 |4 |2 |378]222|413]|2.22 2 AMAN
42 314 |5 |45 ]2 ]241/385|5.80]|241 1 AMAN
43 4 |2 |1 ]5 |4 ]2 [38[416]452] 3.85 1 AMAN
44 4 |4 |53 |4 |3 ]164][3.09]|532]1.64 1 AMAN
45 4 |1 3] 2|44 [375[190]3.85]1.90 2 AMAN
46 4 |2 | 415 |45 ]291[345]5.64] 2091 1 AMAN
47 4 |2 | 3] 1|5 |5 447|347 516 | 3.47 2 AMAN
48 311 |5 |14 ]2 445|229 425|229 2 AMAN
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DATA | X1 | X2 | X3 | X4 | X5 | X6 | C1 | C2 | C3 | MIN | CLUSTER | KET
49 4 |1 5|14 |4 1437]1239[493]239 2 AMAN
50 4 |1 14|35 ] 4 135]229|501]2.29 2 AMAN

Dari tabel diatas menunjukkan bahwa tidak ada lagi data yang berpindah

cluster dengan keterangan “AMAN” pada setiap data. Sehingga hasil dari

implementasi algoritma K-Means didapatkan anggota kelompok.

Tabel 3. 14 Hasil Perhitungan Data Uji Algortima K-Means

Cluster

Anggota Cluster

Keterangan

C1=20

Bayu Pengestu Aji,
ARI MUJIANTO, Wiwik,
Susilawati, Turiana lestari

Saragih, Sugiarti, Rudi,
Salem, SUHERI,
MUJIATI, Rani Pitriani,
Sely Novianti, Salsabila,
RENA, Ririn, Wulandari,
Pipin Juliana, Nazwa
Adelia, Aldi, Sahkila

Pengguna Moderat

C2=20

Agung Kesuma Aji,
Armansyah Simatupang,
FEBY JARKASIH, RAPI

ARIANDA, Rudi, Samani,
Rani Pitriani, Sely Novianti,
Salsabila, Al vino Saprian,
Pipin Juliana, Nazwa Adelia,
Aldi, Amelia Sundari,

Sahkila, Citra ayira,

Bambang Arifin, Mayrani,
Febri Sabandi

Pengguna Aktif

C3=10

Parlindungan Simatupang,
Sahrul, Redi Barmansyah,
KEVIN APRIAN, RIKI
PERDAMEAN
NASUTION, Suroto, ANDI,
Cupiatik, EFRINA SARI,
Sugianto, Irwansyah,
Anggraeni, Frengky, Sastra
alfaet, Satrio Abimayu

Pengguna Pasif
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