BAB IV
HASIL DAN PEMBAHASAN
4.1 Pembahasan

Pada bab ini dilakukan implementasi dari data transaksi penjualan obat-obatan pada
Apotek Dirgham menggunakan Rapidminer 9.4. Rapidminer merupakan sebuah aplikasi

untuk pengolahan data dengan menggunakan prinsip dan algoritma data mining.

@) rapidminer

Studio

Version 9.4

Gambar 4.1 Rapidminer Studio 9.4

Rapidminer mampu mengekstrak pola-pola dari data set yang besar dengan
mengkombinasikan metode statistika, kecerdasan buatan dan database sehingga sangat cocok
digunakan untuk metode Assosiation Rule FP-Growth. Aplikasi ini dapat menyelesaikan

masalah data mining diantaranya untuk menghasilkan rule-rule keputusan.
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4.2  Data Pengujian
Pada tahap ini dilakukan pengujian data transaksi penjualan Apotek Dirgham yang
telah di transformasi menjadi tabular data. Berikut tabel pengujian data dapat dilihat pada

Tabel 4.1.

Tabel 4.1 Data Pengujian

TRANSAKSI Al | N1 | A2 | C1 | S1 | C2 | Rl | K1l | A3 | S2
1 1 1 1 0 0 0 0 0 0 0
2 0 0 0 1 1 1 1 0 0 0
3 0 1 1 0 0 1 0 1 0 0
4 1 0 0 0 0 0 1 0 1 0
5 0 0 0 1 1 1 0 0 1 0
6 1 0 1 0 1 0 1 0 0 0
7 1 1 1 0 0 0 0 0 0 0
8 1 1 1 1 0 1 0 0 0 0
9 0 0 0 1 1 1 1 0 0 0
10 1 0 1 0 0 0 1 1 0 1
FREKUENSI 6 4 6 4 4 5 5 2 2 1

Tabel 4.1 merupakan data yang akan diolah di Rapidminer Studio 9.4. adapun langkah-
langkah dalam pengujian menggunakan software Rapidminer Studio 9.4 adalah sebagai

berikut :

a. Pertama double klik Software Rapidminer 9.4 selanjutnyan dengan mengklik file lalu
new process dan mengklik sub menu blank (Start with a blank Process). Sehingga

muncul seperti Gambar 4.2
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il Welcome to RapidMiner Studic! X
Start Recent Learn
~
Start a new project
~ Blank EE"I Turbo Prep Iﬁl Auto Model
i
Start a new process from scratch in the ! Prepare your data interactively: Build and optimize models using
design view. transform, clean and combine data sets. automated machine learning.
Choose a template to start from
((ts3) Churn Modeling u Direct Marketing o | Credit Risk Modeling N
@ = o
- Predict which of your customers will churn Predict response to campaigns and Model credit default risk by training an
and why with a decision tree. increase the conversion rate of your optimized Support Vector Machine (SVM)
campaign. model.
Market Basket Analysis q Predictive Maintenance . Price Risk Clustering
Find products frequently purchased Medel equipment failures to schedule Cluster price developments using
together and turn them into rules for maintenance pre-emptively X-Means to unveil price-risk-relationships.
recommendations.
t‘ Lift Chart @-9; Operationalization p Outlier Detection
" Create alift chart to visualize the Embed predictive models inte business Detect anomal n data resulting from a
improvement that a model provides processes to trigger the right actions chemical analy f wine
compared to guessing. automatically.
Geographic Distances 5~ Maedical Fraud Detection Web Analytics
@ Geosrar o /> ve v

Gambar 4.2 Langkah awal Rapidminer Studio 9.4

Selanjutnya melakukan penginputan data dengan mengklik menu repositories yang

berada pada sudut kiri dan klik Import Data seperti Gambar 4.3

Repository

| O Import Data

1l
L

P W Training Resources [connected)

P ] Samples

b o Community Samples (connect=d)
b E_ DB (Legacy)
¢ Bl Local Repositary (i

Gambar 4.3 Penginputan Data Pada Program

45



c. Setelah mengklik Import Data maka akan terbuka tampilan lokasi data yang tersimpan,
kemudian pilih My Computer apabila data yang dimiliki tersimpan di komputer. Seperti

pada Gambar 4.4.

Where is your data?

ﬂMyComputer ; Database

Get support for more data sources from the RapidMiner Marketplace!

Gambar 4.4 Pemilihan Lokasi Data

d. Setelah memilih lokasi data maka langkah selanjutnya mencari lokasi data yang akan

diolah kemudian mengklik tombol next seperti Gambar 4.5

Import Data - Select the data lecation. *

Select the data location.

= Documents v = oo B
Bookmarks File Name Size Type Last Modified
— Last Directory Custom Office Templates File Folder May 22 2023 M
KMSpico_10.2.0 File Folder May 22, 2023
Maodul File Folder May 28, 2023
@ Data Transaksi Apotik Dirgham.xlsx 8 KB Microsoft Excel .. May 28, 2023
| | defaulttdm 1KB TOM File May 23, 2023
=| fish.bet 1KB Text Document  May 1, 2023
u KMSpico_10.2 0.rar 1MB WinRAR archive Jan 28 2023
| | outfreq.rul 1KB RUL File May 23, 2023
v

Data Transaksi Apotik Dirgham.xlsx

All Files v
The selected file will be imported as: Excel Change
4== Previous == Next x Cancel

Gambar 4.5 Pencarian Lokasi Data

e. Setelah melakukan pencarian data yang akan diinput maka akan terlihat pada kolom data

yang sudah disiapkan di file excel dengan format .xlsx yang sudah berhasil dibaca
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program Rapidminer Studio 9.4. Selanjutnya memilih lokasi data yang akan diolah
berdasarkan Sheet apabila data excel yang diperoleh memiliki Sheet yang banyak seperti

Gambar 4.6 berikut

Import Data - Select the cells to import. Py
Select the cells to import.
Sheet | Sheet1 * Cell range: B1:K11 Select All Define header row: 1
A B C D E F G H I J
1 TRANSA.. A1 N1 A2 c1 51 c2 R1 K1 A3
2 1.000 1.000 1.000 1.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000
3 2.000 0.000 0.000 0.000 1.000 1.000 1.000 1.000 0.000 0.000
4 3.000 0.000 1.000 1.000 0.000 0.000 1.000 0.000 1.000 0.000
5 4.000 1.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 1.000 0.000 1.000
6 5.000 0.000 0.000 0.000 1.000 1.000 1.000 0.000 0.000 1.000
7 5.000 1.000 0.000 1.000 0.000 1.000 0.000 1.000 0.000 0.000
8 7.000 1.000 1.000 1.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000
9 8.000 1.000 1.000 1.000 1.000 0.000 1.000 0.000 0.000 0.000
10 9.000 0.000 0.000 0.000 1.000 1.000 1.000 1.000 0.000 0.000
11 10.000 1.000 0.000 1.000 0.000 0.000 0.000 1.000 1.000 0.000
< >
== Previous m— Mext x Cancel

Gambar 4.6 Pilih Sheet Excel

f.  Setelah memilih lokasi sheet yang akan diolah, langkah selanjutnya memblok Cell data
yang akan diproses. Kemudian klik next untuk memproses data yang telah dipilih tadi

seperti Gambar 4.7

Import Data - Format your columns. >

Format your columns.

Replace errors with missing values &

A1 &« « N1 =« v A2 &« - C1 o« - S1 &« v C2 o« - R1

integer integer integer integer integer integer integ
1 1 1 1 o o o o
2 o o o 1 1 1 1
3 o 1 1 o o 1 o
4 1 ] o o o o 1
5 o o o 1 1 1 o
B 1 o 1 o 1 o 1
T 1 1 1 o o o o
a8 1 1 1 1 o 1 o
] o o o 1 1 1 1
10 1 o 1 o o o 1
< >

@ no problems.

== Previous m— Plext x Cancel

Gambar 4.7 Preview Data Yang Akan Diproses
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g. Berikutnya setelah diklik Next dilakukan pemilihan tempat penyimpanan data yang akan

diproses terlihat seperti Gambar 4.8 dibawah ini

Import Data - Where to store the data? *

Where to store the data?

~ Bl Local Repository (2ssir Zsydan Perisss)

b [ data (zakir Zaydan Perkas:

» Bl

processes (Zaxi

MName Data Transaksi Apotik Dirgham

Location Mlocal Repository/Data Transaksi Apotik Dirgham

4= Previous F’? einish || P cancel

Gambar 4.8 Lokasi Penyimpanan Data Yang Akan Diproses

h. Selanjutnya menunggu data yang dipilih diproses oleh program Rapidminer Studio 9.4

seperti Gambar 4.9.

Import Data - Where to store the data? hs

Where to store the data?

- A
®

»

Importing the data into
/fLocal Repository/Data Transaksi Apotik Dirgham

M stop and go back

- e %X

Gambar 4.9 Proses Penginputan Data
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Setelah data diproses maka program akan menampilkan data yang telah berhasil diinput

ke Rapidminer seperti Gambar 4.10 berikut.

Result History HE pleSet {//Local Repository/Data Tr: ksi Apotik Dirgham)
[r— Openin Turbo Prep nﬁ Auto Model Filter (10 /10 examples). | all A
Data
Row No. Al N1 A2 c1 §1 c2 R1 I
1 1 1 1 0 0 0 0 [
—
E 2 0 0 0 1 1 1 1 (
Statistics 3 0 9 1 0 0 9 o
4 1 o o 0 0 o 1 ¢
& 5 0 o o 1 1 1 o ¢
T
Visualizations § 1 0 1 0 1 0 1 {
7 1 1 1 0 0 1) 0 (
8 1 1 1 1 0 1 ) (
— 9 0 0 0 1 1 1 1 {
Annotations
10 1 0 1 n n 0 1 v
< >

ExampleSet (10 examples, 0 special atfributes, 10 regular attributes)

Gambar 4.10 Data Berhasil Diinput ke Rapidminer

Selanjutnya setelah data berhasil diinputkan maka, klik design pada menu view maka
akan tampil form main process yang merupakan tempat lembar kerja pengolahan data

pada Rapidminer Studio 9.4. untuk lebih jelasnya dapat dilihat pada Gambar 4.11

Repository Process Parameters
@ Import Data = Process 100%0 2 £ [J G o [| | M Process
logverbosity init v|a

13 Samples
» B DB (Legec

logfile
[l Local Repository 7= » s
» & Connections
3 data z=
3 processes (Za
[l DataTransaksi
< >
Operators &3 Show advanced parameters
| + Change compatibility (9.4.001)
» [7] Data Access (53) A
» 77 Blending (81) Help
» [ Cleansing (29) = T &
» 71 Modeling (160) B e e T G
» 71 Scoring (14)
Synopsis
b [ validation (30) v| | Leverage the Wisdom of Crowds to get operator recommendations based on your process design!

The root operator which is the

Get more operatars from the . outer most operator of every
@ Markelplace Q/Actwale Wisdom of Crowds oS .

Pada form main process pengguna dapat memasukkan data yang akan diproses,

sehingga mendapatkan hasil. Pada penelitian ini digunakan FP-Growth untuk memproses
data tersebut. Selanjutnya melakukan drag data pengujian kedalam main process seperti

terlihat pada Gambar 4.12.
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Repository Process

) ImportData =v Process P L L Jg il
b | Sampl . .

A Gambar 4.12 Tampilan Drag Data Ke Main Process
) El DB (Legacy Retrieve Data Transaksi Apotik Dirgham

'ﬂ Local Repository Zair Zaydan 7

erkazg [P ot s
m, gS¢laniutnya menyatukan @altg’ de%gan output result seperti Gambar 4.13.

Process
Process 100%@ }9 }3 + 3 [ E]
Retrieve Data Trans...
inp out L
f’ res

Gambar 4.13 Penyatuan Data Output Result

n. Selanjutnya untuk dapat melihat isi data yang telah diinputkan, dijalankan fungsi run

Open in Turbo Prep |ﬁ| Auto Model Filter (10 /10 examples): | all -

Row No. A1 N1 A2 (=] s1 c2 R1 K1

R I N R VI
o

4 0 4 4 4 0 4 0 o =
o e 4 4 80 0 B0 4 0 4
4 0 4 4 4 0 0 4 0 4
Q = 2 0 @ 2 0o o 2 o
@ = 0 o = 2 o a8 2 o
@ 4 4 0 @ 4 o 2 2 o
4 4 0 B0 4 0 4 0 4o

< >
ExampleSet (10 examples, 0 special attributes, 10 regular attributes)

Gambar 4.14 Hasil Data Yang Telah Diinput

0. Selanjutnya memasukkan fungsi FP-Growth dengan cara memilih menu operators
kemudian pilih folder modelling, Folder Associations, dan mendrag FP-Growth ke

dalam main process seperti Gambar 4.15.
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Repository Process

& Import Data E ) Process 00% 02 0 P J G @ K

> Samples
» B DB (Lepacy Retrieve Data Trans...
~ [l Local Repository (zasir Zsydan Perass inp f’ out res

b & Connections iz v i

3 data (Zakir Zay

13 processes Zavi erkasa

; Data Transaksi Apotik Dirgham (2

< 4 FP-Growth
Operators
o x

- Modeling (1)
hd Associations (1)
& FP-Growth

Leverage the Wisdom of Crowds to get operator recommendations based on your process design!

@ No results were found Q/ Activate Wisdom of Crowds

Gambar 4.15 Mendrag FP-Growth Ke Dalam Main Proses

Selanjutnya mengklik kanan pada data pengujian yang telah dimasukkan ke main

process, kemudian klik breakpoint after seperti Gambar 4.16.

Repository Process

) Process 10%,0 0 P [l H

0 Import Data

1}
4

3 Samples

» B DB egecy Retrieve Data Transaksi Apotik Dirgham

VE Local Repository (z=«i inp - ot
» @ Connections » @ show Operator Info Fi1 res
» data (Zakir Zayda .« Enable Operator Cirl+E
» [ processes (zskir Zaydan Perass /" Rename aperator F2
; Data Transaksi Apotik Dirgham = i\ Show wamings
‘ - I, Replace Operator »
e
Operators 7: =i Save as Building Block...
Cut Crl+X
o x o Cut
* Copy Ctrl+C
hd Modeling (1)
' I paste cts
w = Associations (1)
xge\eta Delete
= FP-Growth
+ Add note
&l Breakpoint Before Shift+F7
Leverage the Wisdom of Crowds to get operat Breakpoint After F7 design!
[l Remove all Breakpoints [Insert a breakpoint after the current operator
@ Mo results were found R
&% Show ExampleSet Result |

Gambar 4.16 Klik Kanan Breakpoint After

Kemudian hubungkan output dari Retrieve data pengujian ke example-set FP-Growth

dan example-set FP-Growth ke Result selanjutnya jalankan aplikasi dengan mengklik
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r.

tombol Run. Aplikasi akan menampilkan hasil input data dan dapat dilihat pada Gambar

4.17.

Ml ExampleSst (fLocal Rspository/Data Transaksi Apotik Dirgham) Repository
Result History Hl ExampleSet (Retrieve Data Transaksi Apotik Dirgham) © mpona _.
o Openin TuboPrep | I AutoModel Filter (10/10 examples): | al v | | |» Bl Samples
» B DB (Lesec
Data -
Row No. A N1 A2 c1 s1 c2 R1 g1 | |7 WA LocalRepositon za
» @ Connections
1 1 1 1 0 0 0 0 0
— » B data a2
5 2 0 0 0 1 1 1 1 0 » [ processes =
Statistics 3 0 1 1 i 0 1 0 1 [l Data Transaksi Apotik Dirgham (=
4 1 0 0 o o 0 1 0
) 5 0 0 0 1 1 1 0 0
Visualizations 5 1 0 1 o 1 0 1 0
7 1 1 1 o o 0 0 0
8 1 1 1 1 o 1 0 0
= 9 0 0 0 1 1 1 1 0
Annotations
10 1 0 1 0 0 0 1 1
< >
ExampleSet (10 examples, 0 special atiributes, 10 regular attiibules) = 5
[]Process 138

Gambar 4.17 Hasil Input Data
Setelah data berhasil diinputkan maka tahapan selanjutnya yaitu kembali ke main
process dengan mengklik tombol Design. Pilih Numerical To Binomial yang berfungsi
untuk mengubah data dalam database pada Tabular Data Transaksi Apotik Dirgham.xIsx

ke dalam bentuk true dan false.

Repository Process

@ Import Data =~ Process w0 2 2 R0 | 5 @ B

~ [l Local Repasitory (2=« Retrieve Data Trans...

» @ Connections = inp et res
» [ data zZakir z Ll FP-Growth
] ProCesses (Zskir Zaydsn Periass exa exa
3 Data Transaksi Apotik Dirgham z=:ir -«
< >
Operators
nu X

——— .
- Types (11)

‘: Mumerical to Binominal N ) "

e Numerical to Binominal

#* Numerical to Polynominal Maps all numeric values to false’ if they are in the specified range
': Mumerical to Real (typical: equal 0.0) and to ‘true’ otherwise.

&% Mumerical to Date

2 Naminal tn Numerical Press "F3" for focus.

Gambar 4.18 Numerical to Binomial
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Drag Numerical to Binomial ke dalam main process dan letakkan diantara Retrive Data

Pengujian dan FP-Growth.

Process

Process 100%,@ ,@ /Q + 3 w E[

Retrieve Data Trans...  Humerical to Binomi... FP-Growth
inp exa exa exa T oena es
. L]
ofi fre 133

Gambar 4.19 Hasil Drag Numerical to Binomial Pada Main Process

Setelah Numerical to Binomial berada pada main process maka tahapan berikutnya yaitu
dengan mengklik tombol Run dan data yang sebelumnya diinputkan menjadi bentuk true

and false dan dapat dilihat pada Gambar 4.20.

Result History He pleSet (N ical to Bi

Openin Turbo Prep lﬁ Auto Model Filter (10 /10 examples):  all b

Row No. Al N1 A2 Cc1 51 c2 R1 K1

1 true true frue false false false false fals
2 false false false frue frue true frue fals
3 false frue frue false false true false frue
4 true false false false false false true fals
5 false false false true frue true false fals
] true false true false true false true fals
7 true true true false false false false fals
8 true true true true false true false fals
] false false false true true true true fals
10 true false frue false false false true frue
< >

ExampleSet (10 examples, 0 special attributes, 10 regular attributes)

Gambar 4.20 Perubahan Data Menjadi True and False
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Tahapan selanjutnya yaitu memilih Create Association Rule yang berada pada menu
folder Modelling lalu folder Associoation selanjutnya pilin Create Association Rule.

Drag Create Association Rule ke dalam main process dapat dilihat pada Gambar 4.21.

» B DB (Legecy ~
I Local Repositary 7=iir 7= Retrieve Data Trans...  Humerical to Binomi.. FP-Growth
» @ Connections inp f’ MF (‘m s EXEF exa ; é' exa res
» data Zskir Zayd: i ori o
v v

3 Processes (Zs

; Data Transaksi Apotik Dirgham 7= 0,

< >
Operators Create Association ...
ite [ o
asso x T e
A Associations (6) A

= FP-Growth

“ Create Association Rules

nf Apply Association Rules

,_,f Generalized Sequential Patterns

=l |tem Sets to Data

4 Unify tem Sets Leverage the Wisdom of Crowds to get operator recommendations based on your process design!

v Correlations (1) v

@ No results were found J Activate Wisdom of Crowds

Gambar 4.21 Create Association Rule Di Dalam Main Process

Hubungkan FP-Growth melalui frequent sets ke item sets pada Create Association Rule

dan hubungkan rules dan item ke result sehingga akan terlihat seperti pada Gambar 4.22.

Process
D Process 0% 2 2 2 4 g @ B
Retrieve Data Trans...  Humerical to Binomi... FP-Growth
inp f’ out exa exa exa I exa [ES,
& : ) ari o fra L)
v 4 v 4 res
Create Association Rules
d D
D

Gambar 4.22 Hasil Menghubungkan Create Association Rule
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v. Setelah Create Association Rule dihubungkan, kemudian tahapan selanjutnya mengatur
nilai minimum support pada FP-Growth, pada kasus ini minimum support di set dengan

nilai 0.2 atau 20 % dan dapat dilihat pada Gambar 5.23.

Process Parameters
Process 0% 0 P L i@ “ FP-Growth
A
input format itemsindu.. ¥

Retrieve Data Trans...  Numerical to Binomi... FP-Growth
min requirement  support v | d

inp out exa g exa exa exa i}
c o res

i - " min support 0.2
¥4 4 res

min items perit.. 1

max items perit | 0
Create Association ...

ite ul

= max number of i... 1000000 D |\,

ite

i Show advanced parameters

Gambar 4.23 Pengaturan Nilai Minimum Support

w. Tahapan selanjutnya yaitu mengatur nilai minimum confidence pada Create Association
Rule dan pada kasus ini nilai minimum confidence yang digunakan yaitu 0.75 atau 75 %

dan dapat dilihat pada Gambar 4.24.

Process Parameters
Process 100%/@ p /@ 4 a @ E[ % Create Association Rules
criterion confidence v |0

Retrieve Data Trans...  Numerical to Binomi... FP-Growth

inp out exa g+ exa exa exa L
fad " = . res

A
L res

Create Association Rules

min confidence 0.75)

ite nul
ite

::' Show advanced parameters

Gambar 4.24 Pengaturan Nilai Minimum Confidence

x. Setelah nilai minimum confidence diinputkan maka tahapan selanjutnya yaitu mengklik
tombol Run sehingga aplikasi menampilkan hasil dari input nilai minimum support dan

dapat dilihat pada Gambar 4.25.
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“ FrequentltemSets (FP-Growth) i AssociationRules (Create Association Rules)

Mo. of Sets: 93 Size Support . Item 1 Item 2 Item 3 Item 4 Item 5
Total Max. Size: 5 1 0.600 Al A
Min. Size: |1 1 0.600 A2
Max. Size: |5 1 0.500 c2
Containg ltem: 1 0.500 R1
2 0.500 Al AZ
Update View 1 0.400 c1
1 0.400 M1
1 0.400 51
2 0.400 A2 N1
2 0.400 cz c1
2 0.300 Al R1
2 0.300 A1 N1
2 0.300 cz g1
n nann =L (=2 hd

Gambar 4.25 Hasil Minimum Support
Untuk melihat hasil dari Association Rule maka yang perlu dilakukan yaitu dengan

mengklik Association Rule yang seperti terlihat pada Gambar 4.26.

“ FrequentltemSats (FP-Growth) % PssociationRules (Create Association Rules)
Show rules matching No. Premises Conclusion  Support Confidence LaPlace  Gain
2l CHIGEE ELTE. IS M 12 M A2 0.500 0.833 0.938 o700
A1 13 A2 A1 0.500 0.833 0.938 0.700
A2
c2 11 c2 c1 0.400 0.800 0.933 0,600
R1
c1 15 N1 A2 0.400 1 1 -0.400
N1
o1 18 1 c2 0.400 1 1 0.400
K1
o 1 N1 A1 0.300 0.750 0.929 0500
2 81 c2 0.300 0.750 0.929 0500
3 81 R1 0.300 0.750 0.029 0500
1 o 1 0.300 0.750 0.929 0500
5 81 c1 0.300 0.750 0.929 0500
Min. Criterian 6 N1 A1, A2 0.300 0.750 0.029 0,500
confidence v 7 A2, N1 A1 0.300 0.750 0.929 0.500
Min. Criterion Value 8 c1 2,81 0.300 0.750 0.929 0800
< >

Gambar 4.26 Association Rule Support dan Confidance

Association Rule memperlihatkan hasil dari kombinasi item set dengan keputusan dan

nilai support beserta confidence.
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z. Tahapan selanjutnya yaitu melihat hasil akhir dengan mengklik menu Description dan

dapat dilihat pada Gambar 4.27.

Result History ' FrequentltemSets (FP-Growth) .t iationRules (Create A iation Rules)
~
T  AssociationRules
Data L
Association Rules
[N1] --> [Al] (confidence: 0.750)
[51] --> [CZ] (confidence: 0.750)
,7‘ [S1] --> [R1] (confidence: 0.750)
& [C1] --> [S1] (confidence: 0.750)
Graph [S1] --> [Cl] (confidence: 0.750)
[H1] --> [Rl, RAZ] (confidence: 0.750)
[A2, NW1] --> [Al] (confidence: 0.750)
- [C1] --> [C2, 51] (confidence: 0.750)
E [Cz, Cl] --> [S51] (confidence: 0.750)
- 51] --» [C2, Cl] (confidence: 0.750)
DESEIR I [C2] --> [Cl] (confidence: 0.800)
[A1] --> [A2] (confidence: 0.833)
[A2] --> [R&1l] (confidence: 0.833)
vy [S2] --> [Al] (confidence: 1.000)
=:_ [H1] --> [A2] (confidence: 1.000)
Annotations [K1] --> [AZ2] (confidence: 1.000)
[S2] --> [A2] (confidence: 1.000)
[C1] --> [C2] (confidence: 1.000)
[S2] --> [Rl] (confidence: 1.000)
[S2] --> [Kl] (confidence: 1.000)
[Al, C2] --> [A2] (confidence: 1.000)
[A2, R1] --> [Al] (confidence: 1.000) o

Gambar 4.27 Association Rule Data Penjualan Apotik Dirgham

Untuk mempermudah dalam membaca data tersebut maka diubah kembali nama item seperti

pada Tabel 4.2.

Tabel 4.2 Data 2 Itemset yang Memenuhi Min. Support dan Min. Confidence

Jika membeli Maka akan membeli Support Confidence
Sanmol Redoxon 30% 75%
Sanmol CDR 30% 75%

Cefadroxil Sanmol 30% 75%
Sanmol Cefadroxil 30% 75%
CDR Cefadroxil 40% 80%
Cefadroxil CDR 40% 100%
Nonflamin Amoxicilin 30% 75%
Nonflamin Asamefenamat 40% 100%
Amoxicilin Asamefenamat 50% 83%
Asamefenamat Amoxicilin 50% 83%

Berdasarkan pengujian menggunakan aplikasi Rapidminer maka rule yang diperoleh sesuai
dengan ketentuan minimum support 20% dan minimum confidence 75% seperti yang terlihat

pada Tabel 5.2 adalah sebagai berikut :
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10.

Jika membeli obat Sanmol maka akan membeli obat Redoxon juga dengan tingkat
kepercayaan mencapai 75 % dan didukung oleh 30 % dari data keseluruhan.

Jika membeli obat Sanmol maka akan membeli obat CDR juga dengan tingkat
kepercayaan mencapai 75 % dan didukung oleh 30 % dari data keseluruhan.

Jika membeli obat Cefadroxil maka akan membeli obat Sanmol juga dengan tingkat
kepercayaan mencapai 75 % dan didukung oleh 30 % dari data keseluruhan.

Jika membeli obat Sanmol maka akan membeli obat Cefadroxil juga dengan tingkat
kepercayaan mencapai 75 % dan didukung oleh 30 % dari data keseluruhan.

Jika membeli obat CDR maka akan membeli Cefadroxil juga dengan tingkat
kepercayaan mencapai 80 % dan didukung oleh 40 % dari data keseluruhan.

Jika membeli obat Cefadroxil maka akan membeli obat CDR juga dengan tingkat
kepercayaan mencapai 100 % dan didukung oleh 40 % dari data keseluruhan.

Jika membeli obat Nonflamin maka akan membeli obat Amoxilin juga dengan tingkat
kepercayaan mencapai 75 % dan didukung oleh 30 % dari data keseluruhan.

Jika membeli obat Nonflamin maka akan membeli obat Asamefenamat juga dengan
tingkat kepercayaan mencapai 100 % dan didukung oleh 40 % dari data keseluruhan.
Jika membeli obat Amoxicilin maka akan membeli obat Asamefenamat juga dengan
tingkat kepercayaan mencapai 83 % dan didukung oleh 50 % dari data keseluruhan.

Jika membeli obat Asamefenamat maka akan membeli obat Amoxicilin juga dengan

tingkat kepercayaan mencapai 83 % dan didukung oleh 50 % dari data keseluruhan.
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